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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 1 -

Bevolkerungspotential 2004!
Objektmenge: 12504 Gemeinden (74 gemeindefreie Gebiete)

1 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Bevélkerung.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 2 -

Raumstrukturtypen?

Objektmenge: 12504 Gemeinden (74 gemeindefreie Gebiete)

2 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Raumstruktur.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 3 -

Siedlungsdichte 2004°
Objektmenge: 12430 Gemeinden

®  Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung und Bevélkerung.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 4 -

Bevolkerungsentwicklung in den Gemeinden zwischen 1990 und 2004*
12430 Gemeinden: Min=-71737 (Halle), Max=82467(Hamburg) und Median=71

* Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Bevélkerung.

Nebenteil A-6



Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 5 -

Gemeinden mit positivem Bevolkerungssaldo 1990 bis 2004°
8519 wachsende Gemeinden: Min=0, Max=82467(Hamburg) und Median=201

> Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Bevélkerung.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 6 -

Gemeinden mit negativem Bevolkerungssaldo 1990 bis 2004°
3911 schrumpfende Gemeinden: Min=-71737 (Halle), Max=-1 und Median=-74

®  Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Bevélkerung.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 7 -

Differenz der Bevolkerungsdichte zwischen 1990 und 2004’
Objektmenge: 12430 Gemeinden

" Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Bevélkerung.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 8 -

Wanderungssaldo zwischen 1997 und 2003 (je 1000 Einwohner)®
Objektmenge: 12430 Gemeinden

8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Wanderung der Bevélkerung.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 9 -

Arbeitsplatzausstattung 2004°

Objektmenge: 12430 Gemeinden, (Beschaftigte a. Arbeitsort/Beschéftigte a. Wohnort)'loo

®  Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Pendlerstatistik.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 10 -

Beschaftigungsentwicklung in den Gemeinden zwischen 1999 und 2003
12430 Gemeinden: Min=-66221 (Berlin), Max=30686 (Minchen) und Median=-6

10" Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zu Sozialversicherungs-Beschéftigten.

Nebenteil A-12



Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 11 -

Differenz der Beschaftigungsdichte zwischen 1999 und 2003"
Objektmenge: 12430 Gemeinden

1 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zu Sozialversicherungs-Beschéftigten.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 12 -

Differenz der Beschaftigungsdichte (Sek. Sektor) zwischen 1999 und 2003"
Objektmenge: 12430 Gemeinden

2°Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zu Sozialversicherungs-Beschaftigten.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 13 -

Beschaftigungsintensitat im Priméaren Sektor 2003
Objektmenge: 12430 Gemeinden

¥ Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zu Sozialversicherungs-Beschéftigten.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 14 -

Beschaftigungsintensitat im Sekundéren Sektor 2003

Objektmenge: 12430 Gemeinden

¥ Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zu Sozialversicherungs-Beschaftigten.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 15 -

Beschaftigungsintensitat im Tertidren Sektor 2003%
Objektmenge: 12430 Gemeinden

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zu Sozialversicherungs-Beschftigten.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 16 -

Arbeitsmarktzentralitat 2004°

Objektmenge: 12430 Gemeinden, (Einpendler/AuspendIer)-100

" Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Pendlerstatistik.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 17 -

Pendlersaldo 2004 je Quadratkilometer®
Objektmenge: 12430 Gemeinden

7 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Pendlerstatistik.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 18 -

Gemeinden mit positivem Pendlersaldo 2004
1602 Gemeinden: Min=1, Max=243984 (Frankfurt am Main), Median=483

8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Pendlerstatistik.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 19 -

Verflechtungsintensivierung (Dynamik: Einpendlerquote 1999 bis 2004)*
Objektmenge: 12430 Gemeinden

¥ Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Pendlerstatistik.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 20 -

Anteil der Siedlungs- und Verkehrsflache an der Gesamtflache 2004%
Objektmenge: 12430 Gemeinden

20 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 21 -

Anteil Gebaude-/Freiflache an der Siedlungs- und Verkehrsflache 2004*
Objektmenge: 12430 Gemeinden

L Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 22 -

Auslastung der Gebaude- und Freiflache 2004%
Objektmenge: 12430 Gemeinden

2. Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 23 -

Gebaudeanzahl je Quadratkilometer 2006%
Objektmenge: 12430 Gemeinden

2 Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der Hauskoordinaten. Es ist zu beriicksichtigen, dass die

Daten aus den Landkreisen Parchim, Gistrow und Bad Doberan sowie der Stadt Gotha noch fehlen.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 24 -

Zuwachs an Wohnungen je Quadratkilometer zwischen 1994 und 2004*

Objektmenge: 12430 Gemeinden

* Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Fortschreibung des Wohnungs-

bestandes des Bundes und der Léander.

Nebenteil A-26



Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 25 -

Relative Veranderung des Wohnungsbestandes zwischen 1994 und 2004%

Objektmenge: 12430 Gemeinden

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Fortschreibung des Wohnungs-

bestandes des Bundes und der Léander.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 26 -

Bautéatigkeit im Nichtwohnbau (Summe aus 2003 und 2004)*
Objektmenge: 12430 Gemeinden

%6 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zum Nichtwohnbau.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern {iber die gebaute Umwelt.

- Karte 27 -

Anteil der Einfamilienhauser am Wohngebaudebestand 2004*’

£

'
i

Objektmenge: 12430 Gemeinden

7" Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Fortschreibung des Wohnungs-

bestandes des Bundes und der Léander.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern {iber die gebaute Umwelt.

- Karte 28 -

Anteil der Ein- und Zweifamilienhduser am Wohngebaudebestand 2004

£

‘.

Pl
By

Objektmenge: 12430 Gemeinden

[ J

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Fortschreibung des Wohnungs-

bestandes des Bundes und der Léander.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 29 -

Summe der Einfamilienhauser 2004%
Objektmenge: 12430 Gemeinden

2 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Fortschreibung des Wohnungs-

bestandes des Bundes und der Léander.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 30 -

Summe der Zweifamilienhauser 2004

Objektmenge: 12430 Gemeinden

%0 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Fortschreibung des Wohnungs-

bestandes des Bundes und der Léander.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 31 -

Entdichtung des Wohnungsbestandes 2004*
Objektmenge: 12430 Gemeinden

31 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Fortschreibung des Wohnungs-

bestandes des Bundes und der Léander.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 32 -

Anteil der landwirtschaftlichen Flachen an der Gesamtflache 2004%*

Objektmenge: 12430 Gemeinden

%2 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 33 -

Steuerkraft der Gemeinden in Euro je Einwohner 2003%
Objektmenge: 12430 Gemeinden

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten aus ,Statistik Lokal 2003’ (6ffentliche Finanzen)

- Extrem Gberdurchschnittliche Werte sind auf Werte der Gewerbesteuer zurlickzufiihren und zu Gberprifen.

Nebenteil A-35



Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 34 -

Reisezeitisochronen im motorisierten Individualverkehr (MIV)*

Objektmenge: 12430 Gemeinden

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zum Erreichbarkeitsmodell.
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 35 -

Pkw-Fahrzeit zur nachsten BAB-Autobahnanschlussstelle in Minuten®

Objektmenge: 440 Kreise

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR (INKAR 2005).

Nebenteil A-37



Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 36 -

Erreichbarkeit von Agglomerationszentren im 6ffentlichen Verkehr®

Objektmenge: 440 Kreise

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR (INKAR 2005).
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 37 -

Anzahl der Oberzentren®

Objektmenge: 440 Kreise

¥ Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR (INKAR 2005).
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 38 -

Gesamtanzahl der Mittelzentren®

Objektmenge: 440 Kreise

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR (INKAR 2005).
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 39 -

Durchschnittlicher Hohenmesswert im Kreisgebiet®

Objektmenge: 440 Kreise; Der gemessene Durchschnittswert ist zusatzlich notiert.

¥ Quelle: DGM 1000, Gitterweite 1 km x 1km
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 40 -

Zerkluftungsgrad der Siedlungsflache®
Objektmenge: 440 Kreise

“0 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten zur raumlichen Konfiguration (IOR Dresden,

2006 — Projektleiter: PD Dr. N.X. THINH — Berechnungsgrundlage CORINE-Land-Cover 2000).
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 41 -

Vernetzungsgrad der Siedlungsflache*

Objektmenge: 440 Kreise

' Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten zur rdumlichen Konfiguration (IOR Dresden,

2006 — Projektleiter: PD Dr. N.X. THINH — Berechnungsgrundlage CORINE Land Cover 2000).

Nebenteil A-43



Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 42 -

Siedlungsdichte 2004*
Objektmenge: 440 Kreise

2 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung und Bevélkerung.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 43 -

Relative Entwicklung der Siedlungs- und Verkehrsflache 1996 bis 2004*
Objektmenge: 440 Kreise

* " Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR und des Statistischen Bundesamtes zur

Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 44 -

Veranderung des Verstadterungsgrades 1980 bis 2000*
Objektmenge: 327 Kreise ohne das Bundesland Berlin

* Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 45 -

Veranderung des Verstadterungsgrades 1996 bis 2004

4
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Objektmenge: 440 Kreise

** Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR und des Statistischen Bundesamtes zur

Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 46 -

Anteil der Siedlungs- und Verkehrsflache an der Gesamtflache 1980
Objektmenge: 327 Kreise ohne das Bundesland Berlin

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).

Nebenteil A-48



Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 47 -

Anteil der Siedlungs- und Verkehrsflache an der Gesamtflache 1984*
Objektmenge: 327 Kreise ohne das Bundesland Berlin

T Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 48 -

Anteil der Siedlungs- und Verkehrsflache an der Gesamtflache 1988*
Objektmenge: 327 Kreise ohne das Bundesland Berlin

8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 49 -

Anteil der Siedlungs- und Verkehrsflache an der Gesamtflache 1992%°
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Objektmenge: 440 Kreise

* Quelle: Eigene Bearbeitung unter VVerwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 50 -

Anteil der Siedlungs- und Verkehrsflache an der Gesamtflache 1996

4
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Objektmenge: 440 Kreise

%0 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 51 -

Anteil der Siedlungs- und Verkehrsflache an der Gesamtflache 2000
Objektmenge: 440 Kreise

1 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 52 -

Anteil der Siedlungs- und Verkehrsflache an der Gesamtflache 2004
Objektmenge: 440 Kreise

52 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 53 -

Anteil Gebaude-/Freiflache an der Siedlungs- und Verkehrsflache 2004
Objektmenge: 440 Kreise

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 54 -

Auslastung der Gebaude- und Freiflache 2004
Objektmenge: 440 Kreise

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 55 -

GF-Anteil (Wohnen) an der GF-Flache insgesamt 2004>
Objektmenge: 440 Kreise

> Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flichenerhebung (FEtN), das

ostdeutsche Bundesgebiet ist in Teilgebieten noch nicht umfassend erfasst (siehe Hauptteil, Abschnitt 3).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 56 -

GF-Anteil (Gewerbe/Industrie) an der GF-Flache insgesamt 2004
Objektmenge: 440 Kreise

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN), das

ostdeutsche Bundesgebiet ist in Teilgebieten noch nicht umfassend erfasst (siehe Hauptteil, Abschnitt 3).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 57 -

Anteil der landwirtschaftlichen Flachen an der Gesamtflache 2004°

Objektmenge: 440 Kreise

" Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 58 -

Anteil der Waldflachen an der Gesamtflache 2004°®
Objektmenge: 440 Kreise

%8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 59 -

Flachenanteil fir StraBen, Wege und Platze an der SV-Flache 2004
Objektmenge: 440 Kreise

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 60 -

Flachenanteil fir StraBen, Wege und Platze an der Gesamtflache 2004%°

Objektmenge: 440 Kreise

8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 61 -

Verdichtung des Wohnungsbestandes 2004%
Objektmenge: 440 Kreise

81 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR zur Flachenerhebung (FEtN).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 62 -

Anteil der Baualtersklasse | (vor 1949) im Wohnbaubestand 2004%
Objektmenge: 440 Kreise

62 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Gebaudedatenbank IBIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung (iber den Wohnbaubestand.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 63 -

Summe der Einfamilienhauser in 2004 - Baualtersklasse | (vor 1949)%

Objektmenge: 440 Kreise

83 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Gebaudedatenbank IBIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung (iber den Wohnbaubestand.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 64 -

Summe der Mehrfamilienh&user in 2004 - Baualtersklasse | (vor 1949)%

Objektmenge: 440 Kreise

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Gebaudedatenbank IBIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung (iber den Wohnbaubestand.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 65 -

Anteil der Baualtersklasse 11 (1949 bis 1968) im Wohnbaubestand 2004
Objektmenge: 440 Kreise

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Gebaudedatenbank IBIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung (iber den Wohnbaubestand.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 66 -

Summe der Einfamilienhauser in 2004 - Baualtersklasse 11 (1949-1968)%
Objektmenge: 440 Kreise

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Gebaudedatenbank IBIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung (iber den Wohnbaubestand.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 67 -

Summe der Mehrfamilienh&user in 2004 - Baualtersklasse 11 (1949-1968)%
Objektmenge: 440 Kreise

7 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Gebaudedatenbank IBIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung (iber den Wohnbaubestand.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 68 -

Anteil der Baualtersklasse 111 (1968 bis 1999) im Wohnbaubestand 2004
Objektmenge: 440 Kreise

%8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Gebaudedatenbank IBIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung (iber den Wohnbaubestand.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 69 -

Summe der Einfamilienhauser in 2004 - Baualtersklasse 11 (1969-1999)%

Objektmenge: 440 Kreise
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Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Geb&udedatenbank IBIS. Die Daten
erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung (iber den Wohnbaubestand.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern {iber die gebaute Umwelt.

- Karte 70 -

Summe der Mehrfamilienhauser in 2004 - Baualtersklasse 111 (1968-1999)™
Objektmenge: 440 Kreise

" Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Gebaudedatenbank IBIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitét allenfalls eine grobe Vermutung tiber den Wohnbaubestand.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 71 -

Anteil der Baualtersklasse 1V (2000 bis 2004) im Wohnbaubestand 2004
Objektmenge: 440 Kreise

™ Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Geb4udedatenbank 1BIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung (iber den Wohnbaubestand.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 72 -

Summe der Einfamilienhauser in 2004 - Baualtersklasse 11 (2000-2004)"
Objektmenge: 440 Kreise

2 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Gebaudedatenbank IBIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung (iber den Wohnbaubestand.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 73 -

Summe der Mehrfamilienhauser in 2004 - Baualtersklasse 1V (2000-2004)"
Objektmenge: 440 Kreise

" Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Gebaudedatenbank IBIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung (iber den Wohnbaubestand.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 74 -

Veranderung des Wohnbaubestandes (vor 1949) 1987 bis 2004™
Objektmenge: 440 Kreise

™ Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Geb4udedatenbank 1BIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung tber die Abbruchdynamik.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 75 -

Veranderung des Wohnbaubestandes (1949 bis 1968) 1987 bis 2004™
Objektmenge: 440 Kreise

™ Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der isoplan Geb4udedatenbank 1BIS. Die Daten

erlauben mit Blick auf die Datenqualitat allenfalls eine grobe Vermutung tber die Abbruchdynamik.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 76 -

Lange des Kanalnetzes (in km) pro km?2 Siedlungs- u. Verkehrsflache 20017

Objektmenge: 440 Kreise

® " Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der amtlichen Statistik (Statistik Regional).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 77 -

Lange des Kanalnetzes (in km) pro 1000 Einwohner 2001”
Objektmenge: 440 Kreise

" Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der amtlichen Statistik (Statistik Regional).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 78 -

Einwohnerzahl mit Anschluss an die 6ffentliche Kanalisation 2001®

Objektmenge: 440 Kreise

®  Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der amtlichen Statistik (Statistik Regional).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 79 -

Anschlisse an die 6ffentliche Kanalisation pro km? Siedlungsflache 2001

Objektmenge: 440 Kreise

" Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der amtlichen Statistik (Statistik Regional).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 80 -

Einwohnerzahl mit Anschluss an die 6ffentliche Wasserversorgung 2001%°

Objektmenge: 440 Kreise

8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der amtlichen Statistik (Statistik Regional).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 81 -

Anschlusse an 6ffentl. Wasserversorgung pro km2 Siedlungsflache 2001%

Objektmenge: 440 Kreise

81 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der amtlichen Statistik (Statistik Regional).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 82 -

Wasserabgabe je Einwohner und Tag in Liter im Jahr 2001%

Objektmenge: 440 Kreise

8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der amtlichen Statistik (Statistik Regional).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 83 -

Bruttowertschépfung insgesamt in 1.000 € je Erwerbstétigen 2003%
Objektmenge: 440 Kreise

8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR (INKAR 2005).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 84 -

Entwicklung Bruttowertschépfung 1995 bis 2003 (in %)
Objektmenge: 440 Kreise

8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR (INKAR 2005).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 85 -

BWS - Primarer Sektor insgesamt in 1.000 € je Erwerbstatigen 2003%
Objektmenge: 440 Kreise

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR (INKAR 2005).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 86 -

Entwicklung Bruttowertschopfung 1995-2003 (in %): Primarer Sek.®
Objektmenge: 440 Kreise

8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR (INKAR 2005).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 87 -

BWS - Sekundérer Sektor insgesamt in 1.000 € je Erwerbstatigen 2003%’
Objektmenge: 440 Kreise

8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR (INKAR 2005).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 88 -

Entwicklung Bruttowertschopfung 1995-2003 (in %): Sekundarer Sektor?®
Objektmenge: 440 Kreise

8  Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR (INKAR 2005).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 89 -

BWS - Tertiarer Sektor insgesamt in 1.000 € je Erwerbstatigen 2003%
Objektmenge: 440 Kreise

8 Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR (INKAR 2005).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 90 -

Entwicklung Bruttowertschopfung 1995-2003 (in %): Tertiarer Sektor®
Objektmenge: 440 Kreise

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten des BBR (INKAR 2005).
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 91 -

Klassifizierung nach Wirtschaftszweigen (Beschaftigungsschwerpunkte)®

Objektmenge: 12504 Gemeinden (74 gemeindefreie Gebiete)

I keine Daten, [156]

I kein Schwerpunkt, [509]

[ Land-, Forstwirtschaft und Fischerei, [786]
[ Verarbeitendes Gewerbe, [3026]

[ Sonstiges Produzierendes Gewerbe, [1045]
[0 Handel, Gastgewerbe, Verkehr, [811]

I Kredite, Versicherung, Grundstiicke, [404]
[ Offentliche Verwaltung, [279]

[ Offentliche, Private Dienstleistung, [821]
[ Diversitat, [4593]

[ ] Gemeindefreie Gebiete, [74]

%1 Klassenbildung auf der Grundlage von Daten der amtlichen Statistik.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern {iber die gebaute Umwelt.

- Karte 92 -

Klassifizierung nach Wirtschaftszweigen (Beschaftigungsdiversitat)®
Objektmenge: 12504 Gemeinden (74 gemeindefreie Gebiete)
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% Klassenbildung auf der Grundlage von Daten der amtlichen Statistik.
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

- Karte 93 -

Klassifizierung nach Wirtschaftssektoren (Beschéaftigungsschwerpunkte)®

Objektmenge: 12504 Gemeinden (74 gemeindefreie Gebiete)

Beschéftigungsschwerpunkte

I keine Daten, [156]

[ kein Schwerpunkt, [454]

[ Primérer Sektor, [471]

[ Primérer u. Sekundérer Sektor, [560]
[1 Primérer u. Tertiarer Sektor, [1417]
[ Sekundarer Sektor, [1543]

[ ] Sekundarer u. Tertiarer Sektor, [4218]
I Tertidrer Sektor, [3611]

[7] Gemeindefreie Gebiete, [741

% Klassenbildung auf der Grundlage von Daten der amtlichen Statistik.
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- Karte 94 -

Agglomerations- und Verstadterungseigenschaften*

Objektmenge: 12504 Gemeinden (74 gemeindefreie Gebiete)

Gemeindefreie Gebiete[ | Peripherie, geringe Dichte [___| Regionalzentrum, geringe Dichte Inter-Agglomerativ, geringe Dichte [T Agglomerationseinheit, mittlere Dichte

Datenliicken [ Peripherie, mittlere Dichte [.] Regionalzentrum, mittlere Dichte [Ill Int iglomerativ, mittlere Dichte [l Agglomerationseinheit, hohe Dichte
I Sonderfalle I Peripherie, hohe Dichte [l Regionalzentrum, hohe Dichte [l Int  iglomerativ, hohe Dichte |l Aqalomerationszentrum
94

Klassenbildung auf der Grundlage von Daten der amtlichen Statistik.
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- Karte 95 -

Anteil der Ein- und Zweifamilienhauser am Wohnbaubestand®

Objektmenge: 12504 Gemeinden (74 gemeindefreie Gebiete)
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% Klassenbildung auf der Grundlage von Daten der amtlichen Statistik.
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ining

- Karte 96 -
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Klassenbildung auf der Grundlage von Daten der amtlichen Statistik.
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- Karte 97 -

Klassen der Schrumpfungs- und Wachstumsphanomene ¥

Objektmenge: 12504 Gemeinden (74 gemeindefreie Gebiete)

I \Wachstum der Bevolkerung und Beschaftigung [ ] Kompensation von Wanderungsgewinnen

[] Wachstum der Bevélkerung Il Schrumpfung der Bevélkerung und Beschaftigung
[ ] Wachstum der Beschiftigung [ ] Sonderfalle

[ Kompensation von Wanderungsverlusten ] Gemeindefreie Gebiete

% Klassenbildung auf der Grundlage von Daten der amtlichen Statistik.
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- Karte 98 -

Schéatzung des deutschen Gebaudebestandes®

Gesamtsumme: 38 Mio. Gebaude (37.997.958),
Fehler: £2 % bei 95 % der Daten

% Quelle: Eigene Bearbeitung unter Verwendung von Daten der ALK
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Theoretische Erganzungen

Objektschlisselkatalog der automatisierten Liegenschaftskarte (ALK)
Definitionen und Erlauterungen zu den Gebdude- und Wohnungszahlungen
Definitionen und Erlauterungen zur Flachenerhebung

Definitionen und Erlauterungen zur Statistik der Kaufwerte von Bauland
Definitionen und Erlauterungen zur Beschéftigtenstatistik 2001
Zerkliftungsgrade der 440 Kreise in Deutschland (Gauss-Mixtur-Modell)
Vernetzungsgrade der 440 Kreise in Deutschland (Gauss-Mixtur-Modell)
Identifikation von Beschéftigungsschwerpunkten in den Wirtschaftszweigen
Identifikation von Beschaftigungsschwerpunkten in den Wirtschaftssektoren
Untersuchung ausgewahlter statischer KenngroRen

Madglichkeit der Klassenbildung mit ausgewahlten statischen KenngréRRen
Untersuchung ausgewahlter dynamischer Kenngrof3en

Madglichkeit der Klassenbildung mit dynamischen Kenngréfien
Verteilungen unabhangiger Variablen (Datenaufbereitung)
Verteilungsmodellierung unabhangiger Variablen (GMM)

Schétzung des deutschen Gebaudebestandes (Geb&udedaten)

Schétzung des deutschen Gebaudebestandes (Gemeindedaten)

Schétzung des deutschen Gebaudebestandes (Ergebnisse)

Schétzung des deutschen Gebaudebestandes (Testdaten WohnbauGesamt)
Schétzung des deutschen Gebaudebestandes (Abweichung, Wohnbau)
Schétzung des deutschen Gebaudebestandes (Testdaten Bevolkerung)
Schatzung des deutschen Geb&udebestandes (Abweichung, Bevolkerung)

14
16
17
18
19
20
28
32
63
66
71
72
74
77
79
90
92
102
104
114
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern (iber die gebaute Umwelt.

Anhang 1: Objektschlisselkatalog der automatisierten Liegenschaftskarte (ALK)

Der Objektschlusselkatalog (OSKA) enthélt Zahlencodes, die auch als Objektschlissel,
bezeichnet werden und fir das hierarchische thematische Modell der ALK dienen. Die
Gebdude im Liegenschaftskataster werden in der Folie 11 durch einen speziellen Objekt-
schlussel hinsichtlich der Nutzungsart definiert. Die Art der Flachennutzung wird durch einen
Objektschlissel in der Folie 21 genauer charakterisiert. Um die Anteilswerte fur Teilbestande
berechnen zu konnen, die sich auf verschiedene Nutzungsarten beziehen, sind
Zusammenfassungen von Objektschliisseln notwendig. Die Tabelle 1-1 gibt eine Ubersicht

und stellt weiterhin die dazugehdrigen Objektschliissel im Gesamtzusammenhang dar.

GRUPPE Bezeichnung Objektschlissel Aggregation Anteil am Gesamtbestand

Nebengebaude (alte Erfassung) (Summe aus Aggregat S)*100/Summe(00)

Allgemeines Gebé&ude (exaktere Nutzung nicht bekannt) (Summe aus 11.)*100/Summe(00)

Reservierte Hausnummer (wird nicht gezahlt) _ entfallt

Wohn- oder 6ffentliches Gebaude (allgemein) M=IV, F siehe F

Wirtschafts- oder Industriegebaude (allgemein) _ (Summe aus V.)*100/Summe(00)

Unterirdisches Gebéaude (allgemein) siehe I

Kleines untergeordnetes Gebaude S=LAHIHVLAVILHVIIL siehe I.
Gebaude, die aus sonstigen Unterlagen digitalisiert wurden. S=LHI+VLAVIL+VIIL siehe I.

Offentliche Gebaude 1101-1199 (Summe aus A)*100/Summe(00)

Wohngebéude 1201-1399 (Summe aus B)*100/Summe(00)|
Gebaude fur Handel und Dienstleistung 1401-1499 (Summe aus C)*100/Summe(00)
Gebaude fur Gewerbe und Industrie 1701-1799 (Summe aus D)*100/Summe(00)
Gebaude mit einer anderen eindeutigen Nutzung 1901-1913 (Summe aus E)*100/Summe(00)
Gemischt genutzte Gebaude (Wohnraum enthalten) 2101-2199 (Summe aus Aggregat M)*100/Summe(00)
Gebaude fur Verkehr 2301-2399 (Summe aus G)*100/Summe(00)|

Gebaude fur Versorgungsanlagen 2501-2599 (Summe aus H)*100/Summe(00)
Gebéude fur Entsorgung 2601-2699 (Summe aus 1)*100/Summe(00)|

Gebéude fiir die Land- und Forstwirtschaft 2701-2799 (Summe aus J)*100/Summe(00)|

Gebéude fiir Erholung 2801-2899 (Summe aus K)*100/Summe(00)|

r X &« - I @G Mmoo W >

2901-2999

0953 bis 2921 o 1002 [

Tabelle 1-1: Berechnungsschliissel fiir Anteilswerte der nutzungsartenspezifischen Teilbestande®

00 Gebaudebestand insgesamt (Gesamtbestand) 100%

Einen Uberblick zu den genauen Eintragen der Nutzungsarten der Folie 11 und Folie 21
ermoglichen die nachfolgenden Tabellenstrukturen, welche sich an den relevanten Objekt-
schliisselkatatologen der in dieser Arbeit untersuchten Bundeslander orientieren. Die Tabellen

wurden eigenstandig Uberarbeitet verkirzt dargestellt.

1 Quelle: Eigene Bearbeitung auf Grundlage von vorhandenen Objektschliisselkatalogen der Bundeslander.
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OS1 Objektschliussel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext OS1
0S2  Objektschlussel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext 0S2
0S3 Objektschlissel 3 der Unterkategorie
XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext 0S3

1000 Gebaude- und Freiflache (Tatséchliche Nutzung) Folie 21

0953 Nebengebaude (alte Erfassung)

1001 Allgemeines Gebaude (allgemein, exaktere Nutzung nicht bekannt) Folie 11
1002 Reservierte Hausnummer Folie 11
1003 Wohn- oder o6ffentliches Gebaude (allgemein, exaktere Nutzung nicht bekannt) Folie 11
1004 wirtschafts- oder Industriegebaude (allgemein, exaktere Nutzung nicht bekannt) Folie 11
1005 Unterirdisches Gebaude (allgemein) Folie 11
1006 Kleines untergeordnetes Gebaude Folie 11
1036 Gebaude, die aus sonstigen Unterlagen digitalisiert wurden Folie 11

Tabelle 1-2: Objektschlussel fur Gebaude mit nicht detailliert festgelegter Nutzungsart

0OS1 Objektschlussel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext OS1
0S2  Objektschlussel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext 0S2
0S3 Objektschlussel 3 der Unterkategorie
XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext OS3

Folie 21

Folie 11
Folie 21
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 21
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 21
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 21
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 21
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 21
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 21
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 21
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 21
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
1199  Sonstiges Offentliches Gebaude Offentliches Gebaude, sofern nicht 1111-1198 Folie 11

Tabelle 1-3: Objektschliissel fur dffentliche Gebaude
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

0S1 Objektschlussel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext OS1
0S2  Objektschlissel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext OS2
0OS3 Objektschlussel 3 der Unterkategorie
XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext 0S3

Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11

Folie 11

Tabelle 1-4: Objektschlissel fir Wohngeb&ude

0S1 Objektschlussel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext OS1
OS2  Objektschlussel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext OS2
0OS3 Objektschliissel 3 der Unterkategorie
XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext 0S3

Folie 11
Folie 11

Folie 11

Folie 11

Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11

Folie 11

Tabelle 1-5: Objektschlissel fir Gebaude fir Handel und Dienstleistung
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

OS1 Objektschlissel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext 0S1
0S2  Objektschlussel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext 0S2
0OS3 Objektschlissel 3 der Unterkategorie
XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext 0S3

Folie 11

Folie 11

Folie 11

Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11

Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11

Folie 11

Tabelle 1-6: Objektschlissel fir Gebdude fur Gewerbe und Industrie

0OS1 Objektschlissel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext OS1
0S2  Objektschlussel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext 0S2
0OS3 Objektschlussel 3 der Unterkategorie
XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext 0S3

Tabelle 1-7: Objektschlissel fir Gebaude anderer Nutzung

OS1 Objektschlissel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext OS1
0S2  Objektschlussel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext 0S2
0OS3 Objektschlussel 3 der Unterkategorie

XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext 0S3
2100 Gebaude und Freifliche Mischnutzung mit Wohnen (Tatsachliche Nutzung) . Folie21
2101 Gemischt genutztes Gebaude mit Wohnungen (allgemein, exaktere Nutzung nicht bekannt) Folie 11
2110 Wohnen mit Offentlich  Folie21
2111 1) Wohngebaude mit 6ffentlichen Einrichtungen Folie 11
2120  Wohnen mit Handel und Dienstleistungen _
2121 1) Wohngebé&ude mit Handel u. Dienstleistungen Folie 11
2130  Wohnen mit Gewerbe und Industrie _
2131 1) Wohngebaude mit Gewerbe u. Industrie Folie 11
2140  Offentlich mit Wohnen | Fole21
2141 1) Offentliches Geb&ude mit Wohnungen Folie 11
2150  Handel und Dienstleistungen mit Wohnen _
2151 1) Gebaude fur Handel und Dienstleistungen mit Wohnungen Folie 11
2160  Gewerbe und Industrie mit Wohnen _
2161 1) Gebéude fir Gewerbe und Industrie mit Wohnungen Folie 11
2190  Andere Mischnutzung mit Wohnen _
2198 S)
2199 Sonstige Gebaude mit Wohnungen  Gemischt genutztes Gebéaude mit Wohnungen sofern nicht 0S 2111-2198 Folie 11

Tabelle 1-8: Objektschlissel fir Gebaude mit Mischnutzung Wohnen
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

0OS1 Objektschlissel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext OS1
0S2  Objektschlussel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext OS2
0OS3 Objektschlussel 3 der Unterkategorie
XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext 0S3

Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11

Tabelle 1-9: Objektschlissel fir Gebaude fur Verkehr

0S1 Objektschlussel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext OS1
OS2  Objektschlussel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext 0S2
0OS3 Objektschliissel 3 der Unterkategorie
XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext 0S3

Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11

Folie 11
Folie 11

Folie 11

Folie 11

Folie 11

Tabelle 1-10: Objektschlissel fur Gebaude fur Versorgungsanlagen
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

OS1 Objektschlissel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext OS1
0S2  Objektschlussel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext 0S2
0S3 Objektschlissel 3 der Unterkategorie
XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext 0S3

Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11

Tabelle 1-11: Objektschliussel fir Gebdude zu Entsorgungsanlagen

OS1 Objektschlussel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext OS1
OS2  Objektschlussel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext 0S2
0S3 Objektschlussel 3 der Unterkategorie
XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext 0S3

Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11

Tabelle 1-12: Objektschlissel fir Gebaude fiir die Land- und Forstwirtschaft

Nebenteil B-7



Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

OS1 Objektschlussel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext OS1
0S2  Objektschlussel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext OS2
0OS3 Objektschlussel 3 der Unterkategorie
XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext 0S3

Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11
Folie 11

Folie 11
Folie 11

Folie 11

Tabelle 1-13: Objektschlissel flir Gebaude fur die Land- und Forstwirtschaft

OS1 Objektschlussel 1 der Hauptkategorie
xxxx Klartext OS1
OS2  Objektschltissel 2 der Zwischenkategorie
xxxx  Klartext 0S2
0OS3 Objektschlussel 3 der Unterkategorie
XXXX Zahler 1) bis Sonstiges S) Klartext 0S3

Folie 11
Folie 11

Tabelle 1-14: Objektschlissel fir ungenutzte Gebaude
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

Anhang 2: Definitionen und Erlauterungen zu den Geb&ude- und Wohnungszéhlungen

Gebaude- und Wohnungszahlung 1950 (GBWZ 1950)

Anstaltsliste

In die Anstaltsliste hatte der Anstaltsleiter fur die Zwecke der Wohnungszéhlung alle baulich
selbstdndigen Wohnungen - fiir diese waren dann von den Wohnungsinhabern auch
Wohnungsbogen auszufiilllen — und die Zahl der tbrigen Unterkunftsradume, die nicht zu einer
besonderen Wohnung gehorten mit der Zahl der darin wohnenden Personen, aufzufiihren. Dabei
war flr die Wohnungszéhlung zu unterscheiden zwischen Personal und sténdigen Insassen, z.B.
in einem Altersheim einerseits und wohnungslosen Eingewiesenen andererseits. Als
wohnungslose Eingewiesene galten dabei alle Familien und Einzelpersonen, die aus
Wohnungsmangel bis zur Zuweisung einer Wohnung oder einer anderen Unterkunft in einem
Hotel, Heim, Lager oder einer Anstalt, untergebracht waren. Nach der Ausfillung der
Erhebungspapiere wurden sie von den Zéhlern eingesammelt und an die Z&hlungsleiter der
Gemeinden abgeliefert. Diese leiteten die Gebdudelisten und Wohnungsbogen gesammelt an die
Statistischen Landesamter weiter. GBWZ 1950 — Band 6, I. Teil, S. 13

Auslandische
Streitkrafte

Die von den Besatzungsmachten in Anspruch genommenen beschlagnahmten Gebdude und
Wohnungen wurden nicht gezahlt und durften daher auch nicht von den Zéhlern aufgesucht
werden. Die Z&hlung dieser Objekte erfolgte auf Grund einer besonderen ,Verordnung tber die
Zahlung der von den Besatzungsméchten in Anspruch genommenen Gebaude und Wohnungen
vom 26.2.1951°. Erfasst wurden alle am Stichtag 30. September 1950 voll oder teilweise
beschlagnahmt gewesenen Gebdude und Wohnungen, und zwar nicht an Ort und Stelle, sondern
anhand der bei den ortlichen Besatzungskostendmtern vorhandenen Aktenunterlagen. Eine
Feststellung der Belegungen dieser Wohnungen fand jedoch nicht statt. GBWZ 1950 — Band 6, .
Teil, S. 13

Gebéaude

Als Gebaude im Sinne der Volkszéhlung gelten: Jedes freistehende oder durch Brandmauer von
einem anderen getrennte Bauwerk, das fiir wohnwirtschaftliche oder 6ffentliche Zwecke genutzt
wird. Bei Doppel-, Gruppen- oder Reihenhdusern wird jedes einzelne von dem anderen durch
eine vom Dach bis zum Keller reichende Trennungswand geschiedene Bauwerk als selbstédndiges
Gebaude betrachtet. Dieses gilt auch fur Bauernh&user, in denen Wohn- und Wirtschaftsgebaude
wohl unter einem Dach liegen, aber durch eine Brandmauer von einander getennt sind und bei
denen sowohl Wohnhaus wie Wirtschaftsgebdude demnach je als ein selbstdndiges Gebdude
angesehen werden. Gebéudereste, die noch zum Wohnen oder als Werkstatt usw. benutzt waren,
ferner Gartenhduser, Kioske, Behelfsheime, ortsfeste Verkaufsstdnde, sofern sie ganz oder
teilweise stdndig bewohnt oder wirtschaftlich genutzt wurden. Weiter wurden in die
Gebaudezahlung einbezogen: Schiffe, sofern sie auler Dienst gestellt waren und zu Wohn- und
anderen Zwecken benutzt wurden, desgleichen abgestellte Waggons oder Wohnwagen. GBWZ
1950 - Band 6, 1l. Teil, S. IV

Gebaudeliste

In die Geb&udeliste hatte der Grundstiicks- bzw. Geb&udeeigentlimer alle auf seinem Grundstiick
befindlichen  Gebdude, also nicht nur die Wohngebdude, unter Angabe des
Verwendungszweckes, der Gebaudeart, der Geschosszahl und des Baujahres, einzutragen. Bei
kriegsbeschadigten Geb&uden war auBerdem der Zustand am Zahlungsstichtag anzugeben. Dabei
galt als Geb&ude jedes freistehende oder durch Brandmauer von einem anderen getrennte
Bauwerk, unabhangig davon, ob ein gemeinsames Dach vorhanden war oder nicht (z.B. bei
Doppel-, Gruppen-, Reihenhdusern oder Bauernhdusern mit Wohnhaus und Scheune unter einem
gemeinsamen Dach). Fir jedes Gebdude waren weiterhin die darin befindlichen Wohnungen,
Werkstatten, L&den, Biros usw. einzeln aufzufuhren mit Angabe der GroRe — nach Raumzahl,
Ausstattung wie Bad, Art der Heizung, Versorgungsanschliisse und — bei Wohnungen — auch der
Hohe der vereinbarten letzten monatlichen Miete. GBWZ 1950 — Band 6, I. Teil, S. 13

Gruppierung
der Gebaude

Fur jedes einzelne Gebdude hatte der Geb&udeeigentimer die Art und den Uberwiegenden
Verwendungszweck angegeben. Auf Grund dieser Angaben wurden die Gebéaude in Wohn- und
Nichtwohngebdude eingruppiert. Ein Geschéftshaus, das auch einzelne Wohnungen, z.B. im
obersten Stockwerk, enthielt, galt also im Sinne der Zahlung als Nichtwohngebdude. Bauern-
héuser galten als Wohngeb&ude auch dann, wenn sich unterhalb der Wohnrdume noch Stallungen
befanden, ein Haustyp, der in unserem Lande stark verbreitet ist. Die Geb&ude wurden weiter
untergliedert nach Normal- und Notgebduden. GBWZ 1950 — Band 6, I. Teil, S. 14

Gruppierung
der Wohnungen

Die Wohnungen wurden bei der Aufbereitung nach Normal- und Notwohnungen unterschieden,
um das Bild der Wohnverhéltnisse nicht zu verfalschen. GBWZ 1950 — Band 6, I. Teil, S. 14

Kriegsschaden

Zu beachten ist, dass die durch Kriegseinwirkungen vollig zerstdrten Gebdude nicht mitgezahlt
sind, so dass der genannte Prozentsatz nicht den ganzen Umfang der Kriegszerstérung angibt.
GBWZ 1950 - Band 6, I. Teil, S. 21
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Unter Normal-Nichtwohngebaude versteht man alle massiven Normalgebaude, die nicht oder
nicht Uberwiegend Wohnzwecken dienen, als Not-Nichtwohngebdude dagegen solche Gebdude,
die nicht massiv ausgefiihrt oder nur behelfsmaBig zu gewerblicher Nutzung erstellt oder
hergerichtet sind, z.B. Schuppen, Baracken, Geb&udereste, Bunker u.a. GBWZ 1950 — Band 6, II.
Teil, S. IV

Als Normalwohngebaude gelten Bauernhduser, Einfamilienhduser, Mehrfamilienhduser bzw.
Etagenmiethduser und Behelfsheime tber 30 m?, sofern sie ausschliefflich oder tberwiegend
Wohnzwecken dienen. GBWZ 1950 — Band 6, Il. Teil, S. IV

Als Notwohngebaude gelten Behelfsheime unter 30 m2, Baracken, Nissenhiitten, Bunker,
Wohnlauben, Wohnwagen, Wohnschiffe, Gebdudereste, sofern sie ausschlieflich oder
tiberwiegend Wohnzwecken dienen. GBWZ 1950 — Band 6, II. Teil, S. IV

Als Notgeb&ude wurden alle Bauwerke angesprochen, die nicht den Charakter von Dauerbauten
trugen, wie z.B. Behelfsheime unter 30 m2 Grundfléche, Baracken, Bretterbuden, Nissenhtten
(d.s. Wellblechbaracken mit rundem Dach und Fenstern bzw. Eingdngen nur an den Stirnseiten),
Bunker, Wohnlauben, abgestellte Waggons, Wohnwagen, aufler Dienst gestellte Wohnschiffe
und Gebaudereste, soweit sie am Zahlungsstichtag bewohnt oder wirtschaftlich benutzt wurden.
GBWZ 1950 - Band 6, I. Teil, S. 14.

Als Notwohnungen wurden alle Unterkiinfte eingestuft, die in Notgebduden der oben
bezeichneten Art lagen, auch wenn sie sonst die allgemeinen Vorraussetzungen einer
selbstdndigen Wohnung — Kiiche, eigener Eingang — erflllten, ferner alle Wohnungen in Kellern
und in Dachgeschossen, ausgenommen solche Dachgeschosswohnungen, die laut Angabe der
Mieter zum dauernden Wohngebrauch geeignet waren und Unterkiinfte, die keine bauplanmaRig
vorgesehene Kiiche oder Kochnische umfassten oder die keinen eigenen Wohnungseingang
unmittelbar vom Treppenhaus oder von einem Vorraum oder von auRen aufwiesen. GBWZ 1950
—Band 6, I. Teil, S. 14

Unter den Begriff des Wohnraumes fielen bei der Wohnungszahlung die Zimmer, Kammern,
Kiichen und Notkuchen (z.B. ehemaliges Bad). Auch die infolge Wohnraumnot zum Wohnen
benutzten, aber ihrer baulichen Anlage nach oder wegen erheblicher Schaden hierfir nicht
geeigneten Rdume wurden miterfasst (z.B. ehemalige Bodenkammern, Biigelzimmer). Zimmer,
in denen behelfsmaRig, z.B. mit einer Kochplatte oder auf dem Ofen gekocht wurde, wurden als
Zimmer und nicht als Kiichen gezéhlt. GBWZ 1950 — Band 6, 1l. Teil, S. V

Als Wohnung galt bei dieser Zahlung ,die Gesamtheit der Rdume, die der baulichen Anlage nach
zur Unterbringung eines Haushaltes bestimmt sind, gleichgiltig, ob darin im Zeitpunkt der
Zahlung eine oder mehrere Haushaltungen untergebracht waren.” Sie musste weiter eine
bauplanméRig vorgesehene Kiiche oder Kochnische und einen eigenen Wohnungseingang
unmittelbar vom Treppenhaus oder von einem Vorraum oder von auflen aufweisen. Mit dieser
Definition sollten also die baulich selbstdndigen Wohnungen erfasst und vermieden werden, dass
Wohnungsteile mit behelfsméRigen Kochgelegenheiten, wie z.B. Notkiichen, Zimmerherde und
dergl., als selbstdndige Wohnungen gezahlt werden. Nach dieser Definition galten auch
Einfamilienhduser und Bauernhéduser in der Regel als eine Wohnung. Eine zweite Wohnung
Wohnung wurde in diesen Féllen nur dann anerkannt, wenn die dazu gehorigen Raume in einem Stockwerk
zusammenlagen und eine vollausgebaute Kiiche oder Kochnische umfassten. Um aber auch die
fir den Wohnungsbedarf besonders wichtigen bewohnten Notunterkinfte, wie z.B. Baracken,
Bunker, Wohnlauben und Gebaudereste zu erfassen, waren auch fir diese Wohnungsbogen
auszufullen, auch wenn die oben genannten Merkmale nicht zutrafen. Die in Hotels, Heimen,
Anstalten und Massenunterkinften lebenden Personen wurden auf besonderen Anstaltslisten
erfasst und galten fiir die spétere Auswertung als ,Bewohner in Unterkiinften auflerhalb von
Wohnungen’, soweit sie nicht eine baulich selbstandige Wohnung innerhalb der Anstalt
bewohnten und fiir diese einen besonderen Wohnungsbogen ausfiillen mussten. GBWZ 1950 —
Band 6, I. Teil, S. 2, 13

Normal-Nicht-
wohngebaude

Normalwohn-
geb&ude

Notwohn-
geb&ude

Notgebaude

Notwohnung

Wohnraum

Tabelle 2-1: Begriffsbestimmung zur Gebaude und Wohnungszahlung 1950°

2 Quelle: Statistisches Bundesamt Wiesbaden (Hrsg.) [1955] — Der Bestand an Gebéiuden in der
Bundesrepublik Deutschland nach der Z&hlung vom 13.09.1950 (Statistik der Bundesrepublik Deutschland,
Bd. 39). Suttgart / KéIn
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Gebéaude- und Wohnungszéhlung 1961 (GBWZ 1961)

Als Baujahr eines Gebdudes war das Jahr der Bezugsfertigstellung einzusetzen. Bei Geb&uden,
die durch Kriegsschaden teilweise unbenutzbar geworden, aber wieder hergestellt worden sind,

Baualter galt das Jahr der urspringlichen Errichtung als Baujahr, bei total zerstérten und
wiederaufgebauten Gebauden dagegen das Jahr des Wiederaufbaues.
Bauernhduser: Darunter waren alle Gebdude mit einer oder mehreren Wohnungen von
Bauernhéauser landwirtschaftlichen Betrieben zu verstehen, in denen mindestens eine Wohnung zum

stdndigen Wohnen des Leiters des landwirtschaftlichen Betriebes diente.

Einfamilienhaus

Einfamilienhduser sind Wohngeb&ude mit einer Wohnung.

Als Gebédude galt jedes freistenende oder durch Brandmauer von einem anderen getrennte
Bauwerk. Bei Doppel-, Gruppen- oder Reihenhausern zahlte jedes einzelne, von dem anderen

Gebaude durch eine vom Dach bis zum Keller reichende Trennungswand geschiedene Bauwerk als
selbstdndiges Gebdude. Gezahlt wurden nur bewohnte Gebaude
Kleinsiedlerstellen sind Wohngebdude mit einer oder mehreren Wohnungen und
Kleinsiedler- angemessenem Wirtschaftsraum sowie angemessener Landzulage, die dem Siedler die
stellen Maglichkeit bieten, sein in der Regel auf Arbeitnehmertétigkeit beruhendes Einkommen durch

Selbstversorgung zu erganzen.

Mehrfamilienhaus

Mehrfamilienhduser sind Wohngeb&ude mit drei oder mehr Wohnungen.

Nebenerwerbsstellen sind kleinbduerliche Anwesen mit einer oder mehreren Wohnungen, die

Nebenerwerbs- dem Inhaber die Moglichkeit geben, sein in der Regel auf Arbeitnehmertatigkeit beruhendes
stellen Einkommen durch Selbstversorgung und eventuellen Verkauf von landwirtschaftlichen
Erzeugnissen aufzubessern.
Nichtwohngebdude: Als solche z&hlten alle in massiver Bauweise errichteten Geb&ude, die
Nichtwohn- Uberwieggnd zu anderen als Woh_r_12wecken y_erwenq_let werden (zum Beispiel Schulen, Hqtels,
gebiude K_rankenhauser, Anstalten, Ge_schafts- und B_urogebaude, Verwaltungsgebaude un_d S0 wglter).
Nichtwohngebdude wurden im Rahmen dieser Z&hlung nur erfasst, wenn sich in ihnen
mindestens eine Wohnung oder eine ,Sonstige Wohngelegenheit’ befand.
Sonstige Unterkiinfte (1950 und 1956 als ,Notwohngebédude’ bezeichnet): Hierzu zéhlen
Appartementshduser, in welchen die einzelnen Appartements keine bauplanméRige Kochnische
Sonstige aufwiesen, alle Behelfsheime, Baracken, Wohnlauben, zum Wohnen eingerichtete Bunker,
Unterkunfte Wohnwagen, Gebdudereste und so weiter. Diese wurden nur erfasst, wenn sie zum Zeitpunkt
der Zahlung bewohnt waren. BehelfsmaRig errichtete Nichtwohngebédude galten ebenfalls als
Sonstige Unterkiinfte, wenn sie zum Zeitpunkt der Z&hlung bewohnt waren.
Sonstige Wohn- Sonstige Wohngelegenheiten (1950 und 1956 als ,Notwohnungen’ bezeichnet). Sie umfassen

gelegenheiten

alle Wohneinheiten ohne Kiiche oder Kochnische, alle Kellergeschosswohnungen in Wohn-
und bewohnten Nichtwohngebauden sowie alle Wohneinheiten in Sonstigen Unterk{inften.

Wohngebaude

Wohngebéaude (1950 und 1956 als ’Normalwohngebédude’ bezeichnet): Als Wohngebaude
zdhlten alle Gebéude, die ausschlieflich oder Uberwiegend Wohnzwecken dienten und auf
Grund ihrer Bauart zum dauernden Wohngebrauch geeignet sind. Als Wohngebéude wurden
gezahlt: Einfamilienh&user, Zweifamilienhduser, Mehrfamilienhduser, Bauernhéuser, Klein-
siedlerstellen und Nebenerwerbsstellen.

Wohnungen

Wohnungen (1950 und 1956 als ,Normalwohnungen’ bezeichnet): Als Wohnung galt die
Gesamtheit der Réaume, die der baulichen Anlage nach zur Unterbringung eines Haushalts
bestimmt ist und folgende Merkmale aufweist: a) eine eigene Kiiche oder Kochnische: b) einen
eigenen Wohnungseingang unmittelbar vom Treppenhaus oder von einem Vorraum oder auRen
her (Wohnungsabschluss). Dabei war es gleichgiiltig, ob eine Wohnung zum Zeitpunkt der
Zahlung mit nur einem Haushalt belegt war, auch wenn fiir die weiteren Haushalte eine
behelfsméRige Kochgelegenheit eingerichtet war. Bei einem Mehrfamilien- bzw. Etagen-
Miethaus wurde jede abgeschlossene Etagenwohnung als eine Wohnung gezahlt. Waren in
einem Mehrfamilienhaus keine stockwerksweise abgeschlossenen Wohnungen vorhanden, so
galten diejenigen Raume als eine Wohnung, die unter normalen (Vorkriegs-) Verhaltnissen
zusammen mit der dazugehorigen Kiche von einem Haushalt bewohnt bzw. gemietet worden
waren. Der Begriff ,Wohnung’ gilt nicht mehr als Oberbegriff fir alle ,Normal-, und ,Not-
wohnungen’ zusammen, sondern ist identisch mit dem bisherigen Begriff ,Normalwohnung’

Zweifamilien-
hauser

Zweifamilienhduser sind Wohngebaude mit zwei Wohnungen

Tabelle 2-2: Begriffsbestimmung zur Geb&ude und Wohnungszihlung 19613

® Quelle: GBWZ 1961 — Band 88, S. 13 ff. — Statistisches Landesamt Baden-Wiirttemberg
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Gebaude- und Wohnungszahlung 1968 (GBWZ 1968)

Gebaude

Als Gebdude gilt jedes freistehende oder durch Brandmauer von einem anderen getrennte Bauwerk.
Bei Doppel-, Gruppen- oder Reihenhdusern sowie Wohnblocks z&hlt jedes einzelne Bauwerk, das
von dem anderen durch eine Trennmauer vom Keller bis zum Dach geschieden ist, als selbstandiges
Gebéude.

Offentlich
geférderte
Wohnungen

Als offentlich gefordert gilt eine Wohnung, wenn sie nach der Wé&hrungsreform (20.Juni 1948)
fertiggestellt worden ist und wenn fir sie im Rahmen des sozialen Wohnungsbaus 6ffentliche Mittel
bewilligt worden sind. Bei den &ffentlichen Mitteln kann es sich um ein 6ffentliches Baudarlehen
(staatliches Baudarlehen), aber auch um Annuitatsbeihilfen (Zins- und Tilgungsbeihilfen) oder
Aufwendungszuschisse handeln. Die als Eigenkapitalersatz dienenden Aufbaudarlehen nach dem
Lastenausgleichgesetz gelten nicht als 6ffentliche Mittel. Auch wenn die &ffentlichen Mittel nach
dem 31. August 1965 freiwillig vorzeitig zuriickgezahlt (abgeldst) worden sind, gilt die Wohnung
zum Zeitpunkt der Z&hlung noch als 6ffentlich gefordert.

Sonstige
Gebaude

Als ,Sonstige Gebdude’ werden diejenigen Gebédude gezahlt, welche zu weniger als der Halfte
Wohnzwecken dienen, aber mindestens eine bewohnte oder leerstehende Wohnung oder eine
bewohnte Wohngelegenheit enthalten. Hierzu gehoren z.B. Fabrik- oder Verwaltungsgebaude,
Schulen, Geschaftshduser, Hotels, Krankenh&user, Wohnheime und andere Anstaltsgebéude.

Unterkiinfte

Als Unterkiinfte[1950 und 1956 als Notwohngeb&dude, 1961 als ,Sonstige Unterkunft’ bezeichnet]
wurden erfasst: Stdndig bewohnte Behelfsheime, Baracken, Bunker, Wohnlauben, Wohnwagen,
Wohnschiffe, Nissenhiitten, Waggons.

Wochenend-
und Ferien-
hauser

Wochenend- und Ferienhduser werden unterschieden in solche mit 50 und mehr gm Wohnflache und
solche unter 50 gm Wohnflache. Erstere sind dem Begriff nach Wohngebéude, letztere Unterkinfte.
Sie werden jedoch bei diesen nicht mitgezéhlt, sondern eigens ausgewiesen, wenn die darin
liegenden Wohnungen bzw. Wohngelegenheiten dem Inhaber nicht als standiger Wohnsitz, sondern
nur zu bestimmten Zeiten als ,zweite Wohnung’ dienen.

Wohn-
gebaude

Als Wohngebdude [1950 und 1956 lautete die Bezeichnung: ,Normalgeb&ude’; diesen waren die
Behelfsheime mit 30 und mehr gm Wohnflache zugerechnet worden.] sind solche Gebaude
ausgewiesen, die ausschlieBlich oder mindestens zur Hélfte Wohnzwecken dienen, auch wenn sie
zum Zeitpunkt der Zahlung leer standen. Die Wohngebaude werden unterschieden nach der Art des
Gebaudes, d.h. in nichtlandwirtschaftliche Wohngeb&ude mit einer Wohnung, mit zwei Wohnungen,
mit drei oder mehr Wohnungen und in landwirtschaftliche Wohngebdude. Als landwirtschaftliche
Wohngebéude werden die Geb&ude nachgewiesen, von denen aus nach Angabe des Inhabers ein
landwirtschaftlicher Betrieb geleitet wurde; auflerdem mussten sich im Gebédude oder auf dem
Grundstlick landwirtschaftliche Betriebsrdume befinden. Bei friheren Z&hlungen wurden die
Wohngeb&ude in Einfamilien-, Zweifamilien- und Mehrfamilienhduser eingeteilt. Einfamilienhduser
waren als solche gekennzeichnete Wohngeb&ude mit einer Wohnung, Zweifamilienhduser als solche
bezeichnete Wohngeb&ude mit zwei Wohnungen und Mehrfamilienhduser als solche bezeichnete
Wohngebdude mit mindestens drei Wohneinheiten (Wohnungen oder Wohngelegenheiten).
Wohngeb&ude mit einer Wohnung und mindestens zwei Wohngelegenheiten bzw. Wohngebaude mit
zwei Wohnungen und mindestens einer Wohngelegenheit wurden also frither als Mehrfamilienhduser
gezéhlt, wenn sie der Inhaber als solche bezeichnet hatte, wahrend sie 1968 zu den Wohngeb&uden
mit einer bzw. zwei Wohnungen gehoren. Die in der Zahlung 1961 zusammen mit den
Bauernhéusern in einer Gruppe ausgewiesenen Kleinsiedler- und Nebenerwerbsstellen sind 1968
entweder je nach der Zahl der darin liegenden Wohnungen bei der betreffenden Art der
nichtlandwirtschaftlichen Wohngebéude oder, wenn von ihnen aus ein landwirtschaftlicher Betrieb
geleitet wurde und sich im Gebdude oder auf dem Grundstiick landwirtschaftliche Betriebsraume
befanden, bei den landwirtschaftlichen Wohngeb&uden nachgewiesen.

Wohn
gelegen
heiten

Wohngelegenheiten [1950 und 1956 als ,Notwohnungen’, 1961 als ,sonstige Wohngelegenheiten’
bezeichnet] sind selbstdandige Wohneinheiten, die aus einem Raum oder mehreren, in der Regel
zusammenliegenden und zu Wohnzwecken bestimmten Rdumen bestehen, die Flihrung eines eigenen
Haushalts ermdglichen, aber keine eigene Kiiche oder Kochnische haben oder sich im Keller-
geschoss bzw. in Unterkiinften befinden.

Wohnungen
(allgemein)

Wohnungen [1950 und 1956 als ,Normalwohungen’ bezeichnet] sind selbstandige Wohneinheiten,
die aus einem Raum oder mehreren — in der Regel zusammenliegenden und zu Wohnzwecken be-
stimmten — R&umen mit eigener Kiiche oder Kochnische bestehen, die Flihrung eines eigenen Haus-
halts ermdglichen, einen eigenen Wohnungseingang unmittelbar vom Treppenhaus oder von einem
Vorraum oder von auRen aufweisen [...] und nicht im Kellergeschoss oder in einer Unterkunft liegen.

Tabelle 2-3: Begriffsbestimmung zur Gebaude und Wohnungszéhlung 1968*

* Quelle: GBWZ 1968, Band 161, S. I11-V — Statistisches Landesamt Baden-Wiirttemberg
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Gebaude- und Wohnungszéhlung 1987 (GBWZ 1987)

Auslandische
Streitkrafte

Die von Angehorigen auslandischer Streitkrafte privatrechtlich gemieteten Wohneinheiten und
Gebaude wurden gezahlt. Auskunftspflichtig dafiir waren Eigentimer/Verwalter.

Baujahr des
Gebaudes

Als Baujahr eines Gebaudes gilt das Jahr der Bezugsfertigstellung. Bei Gebduden, die durch Schaden
teilweise unbenutzbar geworden waren und wiederhergestellt wurden, sowie bei total renovierten
Gebduden und Erweiterungsbauten gilt das Jahr der urspriinglichen Errichtung. Bei total zerstérten und
wiederaufgebauten Gebauden ist das Jahr des Wiederaufbaus als Baujahr ma3gebend.

Ferienhauser

Wohngebaude mit nur 1 oder 2 Freizeitwohneinheiten.

Freizeit-Wohn-
einheiten/ -
wohnungen

Freizeitwohneinheiten/-wohnungen sind Wohneinheiten/Wohnungen, die vom Eigentumer oder
Mieter als ,Zweitwohnung’ primdr fir Erholungszwecke uber das Wochenende oder im Urlaub (Ferien)
bewohnt werden. Nicht als Freizeitwohneinheiten/-wohnungen gelten Wohneinheiten, die &hnlich wie
ein Hotelzimmer nur kurzfristig von einem Haushalt gemietet werden und in die anschlieBend andere
Haushalte in stetem Wechsel einziehen.

Gebaude

Gebdude sind fur I&ngere Dauer errichtete Bauwerke und enthalten Wohn-, Aufenthaltsradume und/oder
Rdume flr Arbeitsstétten und andere Nutzungen. Als ein (einzelnes) Gebdude gilt jedes freistehende
Gebdude oder bei zusammenhéngender Bebauung — z.B. Doppel-, Gruppen- und Reihenh&user — jedes
Gebaude, das durch eine vom Dach bis zum Keller reichende Brandmauer von anderen Gebauden
getrennt ist. In den Tabellen der Geb&ude- und Wohnungszéhlung werden unter dem Begriff ,Gebéude’
alle Wohngebaude und alle sonstigen Gebaude mit Wohnraum nachgewiesen. Unterkinfte gelten
nicht als Gebédude. Nicht gezéhlt wurden Geb&ude, die ausschlieBlich administrativen oder gewerb-
lichen Zwecken dienen.

R&aume

Als R&ume einer Wohneinheit/Wohnung zdhlen Wohn- und Schlafrdume mit 6 und mehr m?2
Wohnfléche sowie alle Kiichen (diese ohne Riicksicht auf die GréRe) und gewerblich genutzte Rdume
(zweckentfremdete Wohnrdume) mit 6 und mehr m2 Flache.

Sonstige
Wohneinheiten

Hierzu zahlen alle Wohneinheiten in Unterktnften sowie Wohneinheiten in Gebauden, die nicht mit
Kiiche oder Kochnische ausgestattet sind. 1968 wurden sonstige Wohneinheiten unter dem Begriff
,Wohngelegenheiten’ erfasst.

Unterkiinfte

Unterkinfte sind behelfsméRige Bauten zur voribergehenden Nutzung. Hierzu zdhlen z.B. Behelfs-
heime, Baracken, Wohnwagen (z.B. auf Campingpléatzen), Lauben (Gartenlauben, Schrebergarten-
hitten, Weinberghiitten, Almhitten), festverankerte Wohnschiffe und Bauzige. Ebenfalls zu den
Unterkiinften zahlen Wochenend- und Ferienh&user unter 50 gm Wohnflache. Fir Unterkiinfte wurden
nur dann Angaben erhoben, wenn sie zum Zeitpunkt der Z&hlung bewohnt waren. Wohnwagen und
Lauben wurden nur dann als bewohnte Unterkiinfte erfasst, wenn ihre Bewohner keine andere
Wohnung oder sonstige Wohneinheit hatten.

Wohneinheiten

Nach auBen abgeschlossene, zu Wohnzwecken bestimmte, in der Regel zusammenliegende Raume in
Wohngebauden, sonstigen Gebduden mit Wohnraum oder Unterkiinften mit Wohnraum, die die
Fuhrung eines eigenen Haushaltes ermdglichen. Hierbei ist es gleichgultig, ob in der Wohneinheit ein
Haushalt oder mehrere Haushalte untergebracht sind oder ob die Wohneinheit leer steht bzw. eine
Freizeitwohneinheit ist. Mehrere Wohneinheiten in einem Geb&ude, die von nur einem Haushalt
genutzt werden, gelten als eine Wohneinheit. Bei den Wohneinheiten wird unterschieden zwischen
Wohnungen und sonstigen Wohneinheiten

Wohngebaude

Als Wohngebéude gelten Gebdude, die gemessen an der Gesamtnutzflache mindestens zur Hélfte
Wohnzwecken dienen. Unterschieden werden Wohngebdude, Wohnheime, Ferienhduser (Wohnge-
bdude mit 1 od. 2 Freizeitwohneinheiten). Bei der Gebdude- und Wohnungszéhlung 1968 wurden
unterschieden: Nichtlandwirtschaftliche Wohngebaude, Wochenend-/Ferienhduser mit 50 und mehr m2
Wohnflache, Landwirtschaftliche Wohngebdude. Wohnheime wurden 1968 generell als sonstige
Gebdude mit Wohnraum ausgewiesen.

Wohnheime

Wohnheime dienen den Wohnbedirfnissen bestimmter Bevélkerungskreise, z.B. Studentenwohnheim,
Altenwohnheim, Schwesternwohnheim, Wohnheim fur Mutter und Kind. Ein Geb&ude kann voll-
standig oder nur teilweise (z.B. Altenzentrum) als Wohnheim genutzt werden. Wohnheime dienen
primar dem Wohnen, d.h. der fir Anstalten typische Gesichtspunkt der Betreuung tritt bei ihnen in den
Hintergrund. Die Bewohner von Wohnheimen fiihren in der Regel einen eigenen Haushalt. Wohn-
heime konnen aber auch Gemeinschaftseinrichtungen (Gemeinschaftsverpflegung, Gemeinschafts-
rdume) besitzen. Wohnheime enthalten Wohnungen und/oder ,sonstige Wohneinheiten’. Nur (iber-
wiegend fir Wohnzwecke genutzte Gebdude mit vollstandiger Wohnheimnutzung werden als Wohn-
heime ausgewiesen. 1968 wurden Wohnheime generell als sonstige Geb&dude mit Wohnraum erfasst.

Wohnungen

Als Wohnungen gelten nur WE in Gebauden, die mit Kiiche bzw. Kochnische ausgestattet sind.

Wohnverhaltnis

Hierunter ist die Rechtsform der Wohnungsnutzung durch einen Haushalt zu verstehen. Es wird
unterschieden zwischen Eigentiimern, Hauptmietern, Untermietern.

Tabelle 2-4: Begriffsbestimmung zur Geb&aude und Wohnungszahlung 1987°

% Quelle: GBWZ 1987 — Band 403 Heft 1, S. 11ff. — Statistisches Landesamt Baden-Wiirttemberg
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Anhang 3: Definitionen und Erlauterungen zur Flachenerhebung

Flachenerhebung (FEtN)

100/200
Gebaude- und
Freiflache

Flachen mit Geb&uden (Geb&dudeflachen) und baulichen Anlagen sowie unbebaute Flachen
(Freiflachen), die Zwecken der Gebaude untergeordnet sind. Zu den unbebauten Flachen zéhlen
Vorgdrten, Hausgarten, Spielplatze, Stellplatze und andere Flachen, es sei denn, dass sie wegen
eigenstandiger Verwendung als separates Flurstick nach ihrer tatsdchlichen Nutzung
auszuweisen sind. Die unbebauten Flachen gelten gewdhnlich als der Bebauung untergeordnet,
wenn sie das 10-fache der bebauten Flachen nicht tberschreiten. Flachen bis zu 0,2 ha gelten bei
obiger Nutzung als der Bebauung untergeordnet.

110 GF - Offentliche Zwecke: Gebdude- und Freiflachen, die tiberwiegend der Erfiillung
offentlicher Aufgaben und der Allgemeinheit dienen.

130 GF — Wohnen: Gebdude- und Freiflachen, die tberwiegend Wohnzwecken dienen.

140 GF - Handel und Wirtschaft: Geb&ude- und Freiflachen, die Uberwiegend dem Handel, der
Wirtschaft und gewerblichen Dienstleistungen dienen.

150 GF — Gewerbe und Industrie: Geb&ude- und Freiflachen, die uberwiegend den Zwecken von
Gewerbebetrieben oder Industriebetrieben dienen. Die Gebdudeflachen auf dem Betriebsgeldnde
umfassen auch Birogebdude, Energieversorgungsgebdude, Kléaranlagengebaude, Garagen,
Tankstellen und dem Betriebsgeldnde zugeordnete Wohngebdude. Bauliche Anlagen sind
insbesondere WerkstraBen, Gleisanlagen, Lagerplatze, Verladerampen, Stellplatze und
verfallende Betriebsanlagen.

250 GF - zu Versorgungsanlagen: Flachen, die Gberwiegend der Versorgung dienen. Dies sind
Flachen, die insbesondere der Gewinnung von Elektrizitat, Warme und Wasser sowie dem Funk-
und Fernmeldebetrieb dienen.

260 GF - zu Entsorgungsanlagen: Flachen, die Gberwiegend der Entsorgung von Abwasser und
Abfall dienen.

270 GF - Land- und Forstwirtschaft: Gebaude- und Freiflachen, die Gberwiegend der Land- und
Forstwirtschaft dienen, einschliellich des Wohnteils. Hierzu gehéren auch Gartenbaubetriebe.
280 GF - Erholung: Gebdude- und Freiflachen, die (berwiegend der Erholung, der
Freizeitgestaltung, dem Sport oder dazu dienen, Tiere und Pflanzen zu zeigen (vgl.
,Erholungsflache’).

290 GF - ungenutzt: Gebaude- und Freiflachen, die nicht baulich oder nicht anders nachhaltig
genutzt werden.

% GF - nicht weiter untergliedert: Gebaude- und Freiflachen, die nicht eindeutig einer der
obengenannten Flachen zugeordnet werden kdnnen.

300 Betriebs-
flache

Unbebaute Flachen, die Gberwiegend gewerblich oder industriell genutzt werden, einschlieBlich
der Flachen fir Gebdude mit geringem Wert (z.B. Schuppen, Schutzhitte).

310 BF — Abbauland: Flachen, die durch Abbau der Bodensubstanz genutzt werden (Sand, Kies,
Lehm, Ton, Mergel, Gestein, Torf, Erz, Kohle).

320 BF — Halde: Flachen, auf denen aufgeschuttetes Material dauernd gelagert wird.

330 BF - Lagerplatz: Flachen, auf denen Guter (z.B. Rohstoffe, Schrott, Halb- oder Fertig-
fabrikate) zur Weiterverarbeitung, zum Gebrauch, Verkauf usw. gelagert werden, soweit die
Flachen nicht in die Geb&ude- und Freiflache einbezogen werden kénnen.

350 BF - Entsorgungsanlage: Flachen, auf denen Abfallstoffe deponiert werden.

3 BF — nicht weiter untergliedert: Betriebsflachen, die nicht eindeutig einer der oben genannten
Flachen zugeordnet werden kénnen.

400 Erholungs-
flache

Unbebaute Flachen, die vorherrschend dem Sport, der Erholung oder dazu dienen, Tiere und
Pflanzen zu zeigen, einschlieflich der Flachen fiir Geb&ude mit geringem Wert (z.B. Kiosk,
Schutzhlitte, Toilettengebdude) und fur bauliche Anlagen, die fir ,Erholungsflache’ typisch sind.
410 Sportflache: Unbebaute Flachen, die dem Sport dienen (z.B. Sportplatze, Tennisplatze,
Reitplatze).

420 Grinanlage: Unbebaute Flachen, die der Erholung, der Freizeitgestaltung oder dazu dienen,
Tiere und Pflanzen zu zeigen (z.B. Wildgehege, botanische Gaérten). Hierzu gehdren
Kleingartenanlagen und Wochenendhausgebiete einschlieBlich der Flachen fir Garten- und
Wochenendhéuser, parkéhnlich angelegte Flachen fiir Garten- und Wochenendh&user,
parkahnlich angelegte Friedhéfe und Spielplatze.

430 Campingplatz: Unbebaute Flachen, die nicht nur gelegentlich oder nicht nur fiir kurze Zeit
als Camping- oder Zeltplatz genutzt werden.

4 Erholungsflache, die nicht eindeutig einer der obengenannten Flachen zugeordnet werden
kdénnen.
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500 Verkehrs-
flache

Unbebaute Flachen, die dem Stralen-, Schienen-, Luft- und Schiffsverkehr dienen, einschliellich
der Flachen dem Verkehr dienender Gebdude (z.B. Betriebsgebdaude, Wartehalle) und der
Gebéude mit geringem Wert (z.B. Kiosk, Schutzhiitten) sowie bauliche Anlagen.

510 StraRe: Unbebaute Fl&chen des Stralenverkehrs und FuBgéngerzonen, die nach allgemeiner
Auffassung als ,Stralle’ angesehen werden. Zu den als ,Strale’ nachzuweisenden Flachen
gehoren in der Regel auch die Trenn- und Seitenstreifen, Briicken, Graben und Bdschungen,
Rad- und Gehwege, Parkstreifen und dahnliche Einrichtungen innerhalb des Stralenflurstiicks.
520 Weg: Unbebaute Flachen, die nach allgemeiner Auffassung als ,Weg’ angesehen werden,
einschlieBlich der beschrankt oOffentlichen Wege. 530 Platz: Unbebaute Flachen, die zum
Abstellen von Fahrzeugen, Abhalten von Mérkten und zur Durchfihrung von Veranstaltungen
dienen, einschlieRlich der Zufahrten (z.B. Parkplatz, Rastplatz, Marktplatz).

600 Landwirt-
schaftsflache

Unbebaute Flachen, die dem Ackerbau, der Wiesen- und Weidewirtschaft, dem Gartenbau oder
dem Weinbau dienen sowie Flachen, die hierzu in untergeordneter Verbindung stehen (z.B.
Raine), einschlieBlich der Flachen fir Gebdude mit geringem Wert (z.B. Gartenhaus,
Gewadchshaus, Schutzhiitte) und fur bauliche Anlagen, die fiir die ,Landwirtschaftsflache’ typisch
sind.

Unbebaute Flachen, die mit Bdumen und Struchern bewachsen sind. Hierzu gehdren auch

700 Waldflache | WaldbléRen, Pflanzschulen, Wilddsungsflachen und dgl. Bis zu ca. 0,1 ha sowie in der Regel
auch Waldwege, sofern sie nicht als Flurstiick ausgewiesen sind.
800 Wasser- Flachen, die standig oder zeitweilig mit Wasser bedeckt sind, gleichgultig, ob das Wasser in
fliche natirlichen oder kiinstlichen Betten abflieRt oder steht, einschlieBlich der Flachen fiir Gebaude
ac und bauliche Anlagen. Die Wasserflache umfasst auch Boschungen und Leinpfade.

900 Flache Unbebaute Flachen anderer Nutzung einschlieBlich der Flachen fiir Gebaude mit geringem Wert
anderer und fur bauliche Anlagen, die nicht mit einer der vorgenannten Nutzungsarten bezeichnet werden
Nutzung koénnen. 940 Friedhof: Unbebaute Flachen, die zur Bestattung dienen oder gedient haben.
Siedlungs- und | Summe aus (100/200) Geb&ude- und Freiflache, (300) Betriebsflache ohne (310) Abbauland,
Verkehrsflache | (400) Erholungsflache, (500) Verkehrsflache, (940) Friedhof.

Siedlungsflache

Siedlungsflachen: Summe aus 100/200 Gebdude- und Freifliche, 300 Betriebsflache, 400
Erholungsflache, 500 Verkehrsflache

Tabelle 3-1:

Begriffsbestimmung fiir die Flachenerhebung nach Art der tatsachlichen Nutzung®

¢ Quelle: Eigene Bearbeitung, vgl. DESTATIS [2005, Anlage 2]: Qualitatsberichte zur Flachenerhebung
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Anhang 4: Definitionen und Erlauterungen zur Statistik der Kaufwerte von Bauland

Erlauterungen zur Statistik der durchschnittlichen Kaufwerte von Bauland

Baugebietsart

Fur die Bezeichnung der Art des Baugebiets gilt die Gberwiegende Verwendungsart bzw. Lage
des verduBerten Grundstiicks nach dem Flachennutzungsplan, ersatzweise die ortsiibliche
Auffassung. Im ,Wohngebiet’ (in offener oder geschlossener Bauweise) kdnnen auch einzelne
Betriebe, im ,Geschéftsgebiet” auch Wohnungen in kleiner Zahl vorhanden sein. Ist der Bestand
an Gebduden mit Gewerbebetrieben und an Wohnungen in etwa gleich, dann handelt es sich um
ein ,Geschéaftsgebiet mit Wohngebiet gemischt’. Eine genaue Abgrenzung zwischen reinem und
gemischtem Geschéftsgebiet sowie Wohngebiet in offener und geschlossener Bauweise ist
vielfach nicht mdglich.

Baureifes Land

Baureifes Land: Eine Bebauung des Grundsticks ist sofort méglich. Das Land muss nach der
baulichen Ordnung in der Gemeinde zur Bebauung anstehen.

Erhebungs-
umfang

In die Erhebung einbezogen werden durch Kauf erworbene, unbebaute Grundstiicke, die im
Baugebiet der Gemeinde liegen und eine Flache von 100 m2 und mehr haben. (bis 1984 betrug
die Abschneidegrenze 200 DM je Kauffall). Die Kaufwerte fiir landwirtschaftlichen Grundbesitz
werden in einer eigenen Erhebung erfasst.

Freiflachen

Das Grundstiick befindet sich im Baugebiet der Gemeinde, ohne dass eine Bebauung im tblichen
Sinne vorgesehen ist. Vielmehr handelt es sich um Grunflachen, Parkanlagen, Sport-, Spiel-,
Zeltplatze und dhnliches, die z.B. zu Erholungszwecken dem &ffentlichen Gebrauch dienen. Die
starke Differenzierung der durchschnittlichen Kaufwerte in regionaler Aufgliederung unter
Einwirkung einer Vielzahl von preisbestimmenden individuellen Merkmalen und insbesondere
auch die geringen Freizahlen lassen eine Veroffentlichung von Regionalergebnissen unterhalb
der Ebene der Regierungsbezirke fiir Land fir Verkehrszwecke und Freiflachen nicht zu.

Grundstiicksart

Das verduRerte Grundstiick wird anhand des Bebauungs- und des Flachennutzungsplanes der
Gemeinde einer der finf Arten von unbebauten Grundstiicken zugeordnet, die entweder nach
dem Unterschied in der ErschlieBung (baureifes Land und Rohbauland) oder nach dem
besonderen Verwendungszweck (Industrieland, Land fir Verkehrszwecke und Freiflachen) zu
bestimmen sind.

Industrieland

Industrieland: Das Grundstiick ist im Bebauungsplan als reines Industriegebiet ausgewiesen oder
ist fur eine Uberwiegend industrielle Nutzung vorgesehen.

Kaufwerte und
Flachen

Die entscheidenden Erhebungsmerkmale sind Kaufwert und Flache des verduferten
Grundstiicks. Der Kaufwert enthélt keine Grunderwerbsnebenkosten (Vermessungskosten,
Makler-, Notariats- und Gerichtsgebuhren, Grunderwerbssteuer und andere), er beinhaltet jedoch
auch Kapitalwerte fur Leibrenten sowie ErschlieBungskosten, soweit sie aus den Vertrags-
unterlagen hervorgehen.

Land fur
Verkehrs-
zwecke

Land fur Verkehrszwecke: Das Grundstiick soll fir den 6ffentlichen Verkehr (Wege, Stralen,
Briicken) verwendet werden. Als Erwerber kommt daher nur die 6ffentliche Hand in Frage. Land
fur private Verkehrsanlagen (Privatwege und Privatparkplatze) wird dieser Position nicht
zugeordnet, vielmehr gehdren diese Grundstiicke zum baureifen Land, Rohbau- oder
Industrieland.

Rohbauland

Rohbauland: Das Grundstlick befindet sich im Baugebiet der Gemeinde und steht im Zuge der
baulichen Entwicklung der Gemeinde in absehbarer Zeit zur ErschlieBung an.

Tabelle 4-1: Begriffsbestimmung fir die Statistik der durchschnittlichen Kaufwerte von Bauland’

" Quelle: Eigene Bearbeitung, vgl. DESTATIS [2005] — Statistische Berichte
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Anhang 5: Definitionen und Erlauterungen zur Beschéaftigtenstatistik 2001

Erlauterungen zur Beschaftigtenstatistik 2001

Sozial-
versicherungs-
pflichtig
Beschéftigte

Hierzu zahlen alle Arbeitnehmer/innen einschlieRlich der zu ihrer Berufsausbildung
Beschéftigten, die kranken-, renten-, pflegeversicherungspflichtig und/oder beitragspflichtig
nach dem Recht der Arbeitsforderung sind oder fir die von den Arbeitgebern/Arbeitgeberinnen
Beitragsanteile nach dem Recht der Arbeitsférderung zu entrichten sind. Aus dieser Abgrenzung
ergibt sich, dass in der Regel alle Arbeiter/innen und Angestellten (einschlie3lich Personen in
beruflicher Ausbildung) von der Sozialversicherungspflicht erfasst werden. Daneben besteht in
wenigen Fallen auch fiir Selbststdndige Versicherungspflicht in der Sozialversicherung. Wehr-
und Zivildienstleistende gelten dann als versicherungspflichtig Beschéftigte, wenn sie ihren
Dienst aus einem weiterhin bestehenden Beschéaftigungsverhdltnis heraus angetreten haben und
nur wegen der Ableistung dieser Dienstzeiten kein Entgelt erhalten. Nicht zu den
sozialversicherungspflichtig Beschéftigten zahlen dagegen der weitaus Uberwiegende Teil der
Selbststandigen, die mithelfenden Familienangehdrigen sowie die Beamten. AusschlieBlich
geringfugig entlohnte Personen, die nur wegen der gesetzlichen Neuregelung in den Kreis der
sozialversicherungspflichtig Beschéftigten gelangt sind, werden [...] nicht nachgewiesen. Eine
Berichterstattung Uber diesen Personenkreis wird erst zu einem spéteren Zeitpunkt maoglich sein.

Stellung im
Beruf

Die Differenzierung der sozialversicherungspflichtig Beschéftigten nach Arbeitern/ Arbeiterin-
nen und Angestellten erfolgt nach der Zugehorigkeit der Beschaftigten zum jeweiligen Trager
der Rentenversicherung.

Wirtschafts-
zweig

Die Gliederung der sozialversicherungspflichtig Beschaftigten nach Wirtschaftszweigen erfolgt
nach der ,Klassifikation der Wirtschaftszweige fur die Statistik der Bundesanstalt fur Arbeit —
Ausgabe 1993 (WZ 93/BA)’. Grundlage der Klassifikation ist die Systematik der
Wirtschaftszweige in der Europdischen Gemeinschaft (NACE Ref. 1) von 1990/1993. Die
wirtschaftliche Zuordnung der Beschaftigten erfolgt nach dem wirtschaftlichen Schwerpunkt des
Betriebes (6rtliche Einheit), in dem die sozialversicherungspflichtigen Arbeitnehmer/innen
beschéftigt sind.

Regionale
Zuordnung

Die sozialversicherungspflichtig beschéftigten Arbeitnehmer/innen werden sowohl am inlén-
dischen Arbeitsort als auch — in allerdings zundchst noch begrenztem Umfang — am Wohnort im
In- und Ausland nachgewiesen. Der inlandische Arbeitsort ist die Gemeinde, in der der Betrieb
liegt, in dem sie beschaftigt sind. Die Zuordnung zum Wohnort richtet sich nach dem Arbeit-
geber/ der Arbeitgeberin gegenuiber angegebenen melderechtlichen Verhaltnissen. Angaben tber
Beschéaftigte mit ausl&ndischem Wohnort liegen aus der Beschaftigtenstatistik definitionsgemaf
nicht vor. Sozialversicherungspflichtig Beschaftigte, die nicht am angegebenen Wohnort ar-
beiten, werden in der Ergebnisdarstellung auch als ,Auspendler’, Beschaftigte, die nicht am
Arbeitsort wohnen bzw. (mit Haupt- oder Nebenwohnsitz) gemeldet sind, als ,Einpendler’
bezeichnet. Aus der Sicht des Arbeitsortes ist der ,Pendlersaldo’ positiv oder negativ, je
nachdem, ob die Zahl der ,Einpendler’ die der ,Auspendler’ ibersteigt oder nicht.

Tabelle 5-1: Begriffsbestimmung bei derBeschéftigtenstatistik®

8

Quelle: Statistisches Bundesamt (Hrsg.): Fachserie 1 / Reihe 4.2.1 [2005]: Bevolkerung und Erwerbstatig-

keit.
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Anhang 6: Zerklutftungsgrade der 440 Kreise in Deutschland (Gauss-Mixtur-Modell)

Gaussian 1
PDE

Gaussian 2

Gaussian 3
== == = Gaussian Mixture

s Decision Boundary 1
=== Decision Boundary 2

0.01——-— —

Zerkluftungsgrad ohne Gruenflache

Klasse 1 (kompakt): ,Zerkltftungsgrad’ <7,1

Klasse 2 (weniger zersiedelt): ,Zerkluftungsgrad” > 7,1 und <18,3

Klasse 3 (zersiedelt): ,Zerkluftungsgrad’” > 18,3

GMM: , Zerkliiftungsgrad’: Q-OPlot®

Gauss Mixture Model

Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Anhang 7: Vernetzungsgrade der 440 Kreise in Deutschland (Gauss-Mixtur-Modell)

GMM

Gaussian 1
Gaussian 2
== == = Gaussian Mixture

PDE
= Decision Boundary

0.2—

005~ — — — — — —

Vernetzungsgrad der Siedlungsfldche

Klasse 1 (geringe Vernetzung): ,Vernetzungsgrad’ <5,0
Klasse 2 (hohe Vernetzung): ,Vernetzungsgrad’ > 5,0

GMM: , Zerkliiftungsgrad’: Q-OPlot°

35

elreq

Gauss Mixture Model

Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)

10
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Anhang 8: Identifikation von Beschéaftigungsschwerpunkten in den Wirtschaftszweigen

Die Tabelle 4-2 zeigt die Variablen und eine gewéhlte vereinfachende Semantik, um durch

eine Kurzbezeichnung im weiteren Verlauf die Verstandlichkeit zu erleichtern. Zusétzlich

enthalten sind LagemaRe der Dateninspektion nach der Aggregation der einzelnen

Wirtschaftszweige. Eine Sicht auf die einzelnen Variablen anhand von Histogrammen und

Box-Plots ist im Folgenden einsehbar. Weiterhin enthalten sind die aufgestellten Gauss-
Mixtur-Modellle.

Nr. | Bezeichnung der Variablen und zusétzlich in Anteil | Min | Mean | Median | Max | Mean | Median
Klammern die Schlussel der Wirtschaftszweige 2003, 0in ohne 0 | ohneO
die zur Aggregation der Variablen eingesetzt werden. Daten

V1 | ,Land- und Fortstwirtschaft, Fischerei’ (A,B) 38,8 % 0 9,12 1,87 | 100 14,73 5,99

V2 | ,Verarbeitendes Gewerbe’ (D) 19,1 % 0 22,75 17,15 | 100 28,10 23,18

V3 | ,Sonstiges Produzierendes Gewerbe’ (C, E, F) 122 % 0 17,26 11,54 | 100 19,65 13,53

V4 | ,Handel, Gastgewerbe und Verkehr’ (G, H, I) 9,2% 0 22,56 19,63 | 100 24,85 21,21

V5 | ,Kredit-/Versicherungsgewerbe, Grundstiickswesen’ (J, K) | 25,1 % 0 74 4,67 | 100 9,85 6,76

V6 | ,Offentliche Verwaltung’ (L, Q) 25,6 % 0 6,23 3,75 | 100 8,35 5,12

V7 | ,Offentliche u. private Dienstleistung’ (M, N, O, P) 18,3 % 0 14,63 10,71 | 100 17,89 13,6

V8 | ,Ohne Angaben der Beschaftigungsart’ 99,3 % 0 0,04 0| 100 5,14 1,93

Tabelle 8-1: Ubersicht zu den Untersuchungsvariablen der Beschaftigungsstruktur (WZ-2003)
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Abbildung 8-1: Variable 1: ,Land- / Forstwirtschaft und Fischerei’*!
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Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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" Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Abbildung 8-6: Variable 6: ,Offentliche Verwaltung’'®
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Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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8 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
9 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Anhang 9: Identifikation von Beschéaftigungsschwerpunkten in den Wirtschaftssektoren

Die Tabelle 4-2 zeigt die Variablen und eine gewéhlte vereinfachende Semantik, um durch

eine Kurzbezeichnung im weiteren Verlauf die Verstandlichkeit zu erleichtern. Zusétzlich

enthalten sind Lagemale der Dateninspektion. Eine Sicht auf die einzelnen Variablen anhand

von Histogrammen und Box-Plots ist im Folgenden einsehbar. Weiterhin hinterlegt sind die

modellierten Verteilungen mit Hilfe des Gauss-Ansatzes.

Nr. | Bezeichnung der Variablen und zusétzlich in Anteil | Min | Mean | Median | Max | Mean | Median
Klammern die Schlissel der Wirtschaftszweige 2003, 0in ohne 0 | ohne0
die zur Aggregation der Variablen eingesetzt werden. Daten

V1 | ,Primarer Sektor’ 38,8 % 0 9,12 187 | 100 | 1473 5988

V2 | ,Sekundérer Sektor’ 19,1 % 0| 4001 38,75 100 42,96 40,91

V3 | ,Tertidrer Sektor’ 122 % 0| 5083 51,51 | 100 52,26 52,6

V4 | ,Ohne Angaben der Beschaftigungsart’ 99,3 % 0| 0043 0 100 5,14 193

Tabelle 9-1: Ubersicht zu den Untersuchungsvariablen der Beschaftigungsstruktur (Wirtschaftsektoren)
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Abbildung 9-1: Variable 1:
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Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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27" Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
8 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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2 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Anhang 10: Untersuchung ausgewahlter statischer Kenngrofen
Variable ,GradVerstaedterung’

Um die Variable ,GradVerstaedterung’ genauer zu analysieren, erfolgt zusétzlich eine Einzel-

betrachtung der BerechnungsgréiRen (,FlaecheSiedlungVerkehr’ und ,FlaecheGesamt’).

Die erste Variable ,GradVerstaedterung’ misst die Verstadterung in einer Gemeinde und wird
als Anteilswert aus der Siedlungs- und Verkehrsflaiche und der Katasterflache insgesamt
berechnet. Da es sich um eine Prozentgrdfie handelt, die Aussagen zum Flachenverbrauch
ermoglicht, werden nur positive Werte und ein theoretischer Maximalwert von 100% als Maf}
fiir eine vollstandige Flacheninanspruchnahme erwartet. Es wird vermutet, dass die Variable
,GradVerstaedterung’ durch eine einseitig schiefe Verteilung charakterisiert wird, d.h. es
werden weniger Gemeinden mit einer Uberdurchschnittlichen Verstadterung erwartet und eine
grolRe Anzahl von Gemeinden mit vergleichsweise geringeren Auspragungen. Die Reduktion
des Freiraumbestandes liegt der Erwartung zufolge in den Kernstddten und dem engeren
suburbanen Raum wesentlich hoher als in den noch teilweise landlich gepragten Gebieten. Je
groRer die Katasterflache einer Gemeinde ist, desto geringer fallt vermutlich zun&chst der
Verstadterungsgrad aus. In den Teilbereichen, wo bereits Konzentrationen von Siedlungs-
gebieten existieren, wird mit einer verstarkten Verstadterung gerechnet (Konzentrations-
effekt), wobei regionale Unterschiede vorhanden sein werden. Die Daten unterliegen
sicherlich einer Kombination von Einflissen. Da es sich einerseits um Messwerte handelt, die
sich auf die Flache beziehen, kann eine Wurzeltransformation zur Modellierung der Daten
sich eignen. Andererseits konnte durch vermutete Wachstums- und Konzentrationseffekte

eine Lognormalverteilung vorliegen.

Die Teilgrolle ,FlaecheGesamt’ wird durch das foderale Verwaltungssystem maligeblich
gepréagt. Es existieren regional spezifische FlachengréRen, wobei neben wenigen grof3en
Gemeinden (z.B.Stadtkreise, kreisfreie Stadte und Stadtstaaten sowie Gemeinden in NRW)
insgesamt die kleineren GebietsgréfRen Uberwiegen. Zu erwarten ist fur die Auspragungen
dieser TeilgroRe eine einseitig schiefe Verteilung, wobei nur positive Werte existieren dirfen.
Eventuell folgt diese durch administrative Regelungen definierte Teilgrofle einer
Lognormalverteilung. Die Siedlungs- und Verkehrsflache setzt sich aus verschiedenen
Nutzungsarten des Bodens zusammen: Gebéaude- und Freiflaiche, Betriebsflache (ohne
Abbauland), Erholungsflache, Verkehrsflache und Friedhofsflache. Eine Gleichsetzung mit
der versiegelten Flache ist nicht moglich, da z.B. Parks, Flachen fur Hofrdume oder

Seitenstreifen mit erfasst sind. Mit Blick auf das deutsche Gemeindesystem werden wenige
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Gemeinden mit flachenméRig sehr grofRen Siedlungs- und Verkehrsflachen erwartet und eine
groRere Anzahl von Gemeinden mit flachenméaRig geringer besiedelten Gebieten. Allgemein
wird mit regional sehr unterschiedlichen Auspragungen bei einer insgesamt einseitig schiefen
Verteilung der TeilgroRe ,FlaecheSiedlungVerkehr’ gerechnet. Eine Intensivierung der
Verstadterung und damit ein Wachstum der TeilgroRe erfolgt vermutlich verstérkt in den
Gebieten, wo bereits groliere Siedlungsagglomerationen und eine gute Verkehrsinfrastruktur
existieren. Mit Blick auf die Verstddterungsprozesse der vergangenen Jahre in den
Kernstddten und dem engeren suburbanen Raum I&sst sich diese Vermutung bereits
bestatigen, da ein deutliches Zusammenwachsen von ganzen Siedlungsgebieten und eine
verstarkte Reduktion des Freiraumbestandes in diesem Gebieten stattgefunden hat. Eine
Zunahme der Siedlungs- und Verkehrsflache unterliegt dem Einfluss der bereits genannten
unterschiedlichen Flachennutzungsarten. Die Verteilung wird durch die eher gering
verstadterten Regionen und die zunehmend verstadterten Gebiete gepragt. Vermutlich l&sst
sich diese TeilgroRe aufgrund der Wachstumseinfliisse und Konzentrationstendenzen mit
einer Lognormalverteilung modellieren. Da es sich dariiber hinaus um eine FlachengroRe

(Einheit km?) handelt kann auch eine Wurzeltransformation der Modellierung ggf. dienen.

Sowohl die Variable als auch die AusgangsgréRRen bestatigen zunédchst die Vermutungen, dass
es sich um einseitig schiefe Verteilungen handelt. Die Prufung auf Log-Normalverteilung
zeigt jedoch, dass vermutlich eine etwas komplexere Modellierung fir die vorliegende
Verteilung der Variable ,GradVerstaedterung’ zu berticksichtigen ist. Die Q-Q-Plots belegen,
fir die Variable, dass durch Auftragung der Quantile der relevanten Verteilungen in einem
Koordinatensystem (Empirische Messwerte mit Normalverteilung und Logarithmierte
Messwerte mit Normalverteilung) die so entstandenen Punkte nicht eine deutliche Gerade
bilden und somit keine Normalverteilung oder LogNormalverteilung vorliegt. In
Teilbereichen folgen die logarithmierten Daten einer Geraden, doch sind zusétzliche
Unebenheiten vorhanden. Die PDE der logarithmierten empirischen Messwerte (blaue Kurve)
und der Normalverteilung (rosa Kurve) nahern sich an, jedoch ist keine deutliche
Uberdeckung erkennbar. Eine hier nicht dargestellte zusatzliche Uberpriifung mit

wurzeltransformierten Daten konnte ebenfalls keine Verbesserung erzielen.

Mit Blick auf die PDE der Ausgangsgrofle ,FlaecheGesamt’ wird erkennbar, dass die
Verteilung einer LogNormalverteilung folgt (siehe Flankenbereich der PDE und
logarithmierte empirische GrofRen) und damit eine Modellierung mit weiteren Unterklassen
nicht zielfihrend ist.
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Lage- und StreuungsmaRe der Variable ,GradVerstaedterung’*
. . Anteil Anteil NonZero NonZero
Min Mean | Median Max Zeros NaN Mean Median StdAbw
,GradVerstaedterung’ [%] 0,47 11,85 9,59 | 94,594 0 0 8,23
,FlaecheSiedlungVerkehr’ [km?] 1,19 | 366,51 156,88 | 61928 0 0 1030,9
,FlaecheGesamt’ [km?] 39,50 | 2838,6 1690,3 89182 0 0 3512,4

Verteilungsuntersuchung: Variable ,GradVerstaedterung’ und AusgangsgréRen®
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¥ Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
¥ Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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GMM: ,LogGradVerstaedterung’®
Die Verteilung der Variable ,GradVerstaedterung’ wird mit einem Gauss-Mixtur-Modell

modelliert. Es werden zwei Klassen gebildet und hierzu eine Entscheidungsgrenze bei 20%
gefunden. Wie zu Anfang vermutet, werden Gemeinden mit einem 0berdurchschnittlichen
Siedlungs- und Verkehrsflachenanteil identifiziert und Gemeinden, die in der Regel Uber

weniger flachenhafte Verstadterungsansatze verfugen.

Gaussian 1

PDE

Gaussian 2
=== = Gaussian Mixture
e Decision Boundary

LogGradVerstaedterung

Klasse 1 (geringe Verstadterung): ,GradVerstaedterung’<20 %
Klasse 2 (hohe Verstadterung): ,GradVerstaedterung’ >20%

GMM: ,LogGradVerstaedterung’: QQ-Plot®®

Data

Gauss Mixture Model

% Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
% Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Scatter-Plot: ,GradVerstaedterung’ und Ausgangsaroen®’
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Scatter-Plot: ,LogGradVerstaedterung’ und logarithmierte AusgangsgroRen®

2500

LogGradVerstaedterung

= = N
1) @ I}
3 3 3
3 3 3

LogGradVerstaedterung

@
3
3

0

LogFlaecheSiedlungVerkehr
>

LogFlaecheGesamt

2500

2000

1500

1000

500

12

LogFlaecheSiedlungVerkehr

LogFlaecheGesamt

5

12

12
2000
1500
1000
500
0

12 2 12

¥ Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
% Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Die Variable 2 (,FlaecheAntGebFreiSiedVerk’) dient der Untersuchung der Flachennutzungs-
struktur innerhalb der Siedlungs-und Verkehrsflache, da ein Anteilswert aus der Summe der
Gebdude- und Freiflachen und der Siedlungs- und Verkehrsflache insgesamt eingesetzt wird.
Die Variable misst die Nutzungsproportion, d.h. eine ProzentgroRe ermoglicht erste
Aussagen, inwieweit in einer Gemeinde die Gebdude- und Freiflichen besondere Bedeutung
haben. Ggf. lassen sich Vermutungen treffen, ob andere Flachennutzungsarten wie Betriebs-
flache (ohne Abbauland) oder Verkehrsflache das Siedlungsmuster zusétzlich charakteri-

sieren. Es handelt sich um Prozentwerte (>0) mit dem theoretischen Maximalwert von 100%.

Bei der Gebdude- und Freiflache handelt es sich um Flachen mit Gebauden (Gebaudeflachen)
und bauliche Anlagen sowie unbebaute Flachen (Freiflachen), die Zwecken der Gebdude
untergeordnet sind. Unbebaute Flachen bis ca. 0,1 ha gelten als der Bebauung untergeordnet,
weiterhin auch unbebaute Flachen bis zum ca. 10-fachen der bebauten Flache. Die Geb&ude-
und Freiflachen werden nach der tatsachlichen Nutzung erfasst, wobei fir die Gemeinden
keine zuverldassigen Werte fir alle Untersuchungsgemeinden vorliegen, um eine Unter-
scheidung nach einzelnen Nutzungen (z.B. Gewerbe und Industrie) an dieser Stelle
vornehmen zu koénnen. In Deutschland belegen mit Blick auf die Ergebnisse der
Flachenerhebung nach Art der tatsachlichen Nutzung die Wohnbaufldchen durchschnittlich
ca. 50 % der Gebdude- und Freiflache, die Gewerbebauflachen ca. 18,5 %, die Bauflachen fir
offentliche Zwecke ca. 10 %, die innerortlichen Gebdude und Freiflachen fir die
Landwirtschaft ca. 15% und die Flachen fur Erholung ungeféhr 1,5 % sowie die explizit als
ungenutzt eingestuften Gebdude- und Freiflachen ca. 6 %.

Fur die Verteilung der Ausgangsdaten wird eine einseitig schiefe Verteilung vermutet, da die
groReren Gesamtflaichen der Gebédude- und Freifliche in den Agglomerationsrdumen

vorliegen werden und eine groRe Anzahl der Umlandgemeinden eher kleinere Flachen besitzt.

Die Anteilswerte der Gebdude- und Freifliche in den Gemeinden folgen wahrscheinlich
einem eher grundsétzlichen Ordnungsprinzip. Es wird daher eine Normalverteilung erwartet.
Neben einer gréReren Gemeindeanzahl, die in einem &hnlichen Wertebereich liegen, werden
einige Maximalwerte und Minimalwerte die Verteilung der Variablen charakterisieren. VVon
besonderem Interesse ist die Entdeckung von Sondertypen, die von der erwarteteten ggf.
allgemeinen Tendenz abweichen. Es ist zu kldren, ob diese Sonderfélle berwiegend im
landlich gepréagten Raum oder eher im Bereich der Kernstddte und dem hoch verdichteten

Umland auftreten.
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L age- und StreuungsmaRe der Variable , FlaecheAntGebFreiSiedVerk’*

Min | Mean | Median Max ';2?25' A,r\‘l:'\ll No r|]vz|§;2 N&Zﬁgg StdAbw
,FlaecheAntGebFreiSiedVerk’ [%] 5,89 46,01 46,74 | 92,475 0 0 46,012 46,74 12,76
,FlaecheGebFrei’ [km?] 0,89 | 192,58 71,54 | 36230 0 0 192,58 71,54 612,29
,FlaecheSiedlungVerkehr’ [km?] 1,19 | 366,51 156,88 | 61928 0 0 366,51 156,88 1030,9

Verteilungsuntersuchung:

Variable , FlaecheAntGebFreiSiedVerk’ und AusgangsgroRen*
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¥ Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
%0 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Die Untersuchung der Variable , FlaecheAntGebFreiSiedVerk’ bestétigt die Vermutung, dass
es sich eher um normalverteilte Daten handelt. Die Q-Q-Plots zeigen aber, dass durch Auf-
tragung der Quantile der relevanten Verteilungen in einem Koordinatensystem keine deutliche
Gerade sich abzeichnet und somit eine etwas komplexere Modellierung erforderlich ist. Die
PDE der empirischen Messwerte (blaue Kurve) und der Normalverteilung (rosa Kurve) zeigt,
dass im Flankenbereich des Kurvenverlaufes keine deutliche Uberdeckung vorliegt. Mit Blick
auf die PDE der AusgangsgroRe ,FlaecheGebFrei’ wird erkennbar, dass die Verteilung wie
zundchst angenommen nicht eindeutig einer LogNormalverteilung folgt (siehe Q-Q-Plot und
PDE der logarithmierten Werte) und damit eine Modellierung mit weiteren Unterklassen eine
genauere Modellierung der Daten unterstiitzt. Die Variable ,FlaecheAntGebFreiSiedVerk’ ist
mit 2 Gaussmixturen modelliert worden. Die Entscheidungsgrenze wurde mit Blick auf ein
allgemein verstandliches Interpretationsergebnis auf 40% festgelegt. Es werden auf diese
Weise zwei Klassen gebildet und Gemeinden mit einem hohen und einem eher geringeren
Anteilswert identifiziert. Da der EM-Algorithmus lediglich eine Entscheidungshilfe darstellt,
dessen Ergebnis ein lokales Optimum findet und somit neben dem berechneten Ergebnis auch

eine sachlogische Entscheidung zu treffen ist, wird die berechnete Grenze leicht verschoben.

GMM: AusgangsaréRe: ,LogFlaecheGebFrei**
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LogFlaecheGebFrei

Klasse 1 (sehr geringe Gebaude- / Freiflache): ,FlaecheGebFrei’<30 km?

Klasse 2 (geringe Gebaude-/ Freiflache): ,FlaecheGebFrei’>30 und <120 km?
Klasse 3 (mittlere Gebaude- / Freiflache): ,FlaecheGebFrei’>120 und <2000 km?
Klasse 4 (hohe Geb&ude- / Freiflache): ,FlaecheGebFrei’>2000 km?

- Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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GMM: ,FlaecheAntGebFreiSiedVerk’*?
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Klasse 1 (relativ geringer Flachenanteil): ,FlaecheAntGebFreiSiedVerk’<40 %
Klasse 2 (hoher Flachenanteil): ,FlaecheAntGebFreiSiedVerk’>40%

2 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Scatter-Plot: ,FlaecheAntGebFreiSiedVerk’ und AusgangsaroRen®
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Scatter-Plot: ,Flaeche AntGebFreiSiedVerk’ und logarithmierte AusgangsgroRen**
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** " Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
* Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)

Nebenteil B-41



Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

Die Variable 3 (,AuslastungGebFreiflaeche’) dient der Messung von Konzentrations-
phanomenen. Es handelt sich um eine Berechnungsgrofie, wobei der Zahler aus der Summe
der Einwohner in einer Gemeinde und der dort vorhandenen Arbeitsplatze (sozialver-
sicherungspflichtig Beschaftigte) sich zusammensetzt. Als Bezugsgrofie dient die Geb&ude-
und Freiflache, die damit die Berechnung von Dichteauspragungen (>0) mit einem vorab

nicht bekannten positiven Maximalwert ermdglicht.

Fur die Verteilung der Variable wird eine einseitig schiefe Verteilung vermutet, da
gegebenenfalls nur einige wenige Gemeinden, hauptsachlich Kernstadtgebiete tber sehr grolie
Konzentrationen von Menschen bzw. eine hohe Auslastung der Gebdude- und Freiflache
verfiigen und eher eine sehr groRe Anzahl der Gemeinden eine im Vergleich dazu geringere
Auspragung aufweisen. Es bestehen aber auch hier erwartungsgeméall Unterschiede zwischen
den Umlandgemeinden. Die Prozesse der Suburbanisierung von Bevélkerung und Beschéf-
tigung tragen mit Blick auf andere Arbeiten dazu bei, dass zunehmend im suburbanen Raum
bzw. Teilgebieten davon unabhdngig von den Kernstadten spezifische Gemeindetypen
messbar werden konnten.*® Um derartig spezielle Phanomene eventuell messen zu konnen

sind mehrdimensionale Betrachtungen und Ergebnisuberlagerungen notwendig.

Die Messwerte beziehen sich auf die Flache (km?), so dass eine Wurzeltransformation zur
Modellierung der Daten sich eignen konnte. Darliber hinaus ist eine Lognormalverteilung
aufgrund der vermuteten Wachstums- und Konzentrationseffekte zur Modellierung geeignet.
Die Ausgangsgrolien der Variable ,Bevoelkerung’, ,SVBeschaeftigte’ und ,FlaecheGebFrei’
lassen sich infolge &hnlich erklarbarer einseitig schiefer Verteilungen ebenfalls
wahrscheinlich  mit einer Lognormalverteilung modellieren. Die Verteilungen und
Eigenschaften der Berechnungsgréf3en sind im Folgenden zusammengefasst.

Lage- und StreuungsmaRe der Variable , AuslastungGebFreiflaeche’*®

Min Mean | Median Max ';2?::5' A{\‘E\: Norll\f:arg N&Zﬁ?;‘g StdAbw
JAuslastungGebFreiflaeche’ | 54,13 | 2964 | 2734 15332 0 0 1470,6
,Bevoelkerung’ 5| 6637 | 1483 | 3387806 0 0 43505
,SVBeschArbeitsort’ 0| 2134 | 195 |1042300| 2,3 0| 2184 210 | 17111
,SummeBevSVBesch’ 51| 8771 | 1701 | 4430100 0 0 60193
,FlaecheGebFrei’ [km?] 0,89]192,6 | 71,54 36230 0 0 612,3

% \/gl. SIEDENTOP [2003, S. 94-96], ARING [2005, S. 7]
% Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Verteilungsuntersuchung: Variable ,AuslastungGebFreiflaeche’ und AusgangsgréRen®’
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T Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

Die QQ-Plots und Histogramme der Rohdaten bestétigen die erste Vermutung, dass es sich
um schiefe (linkssteile) Verteilungen handelt. Bei den QQ-Plots ist die Quantile der jeweils
beobachteten Verteilung gegen die Quantile der Standardnormalverteilung aufgetragen. Die
Quantile der zu untersuchenden Merkmale ist auf der Y-Achse aufgetragen, so dass an dieser
Achse auch das Ablesen des Wertebereiches des Merkmals méglich ist. Die QQ-Plots
belegen, dass durch Auftragung der genannten Verteilungen in einem Koordinatensystem die

entstandenen Punkte keine deutliche Gerade bilden und keine Normalverteilung vorliegt.

Weiterhin wurde gepruft, ob es sich um Daten handelt, deren Logarithmus normal verteilt ist.
In erster Annaherung ermdglicht die Logarithmierung der vorhandenen Daten eine

Modellierung des Verteilungsverlaufes.

Der QQ-Plots der BerechnungsgréRe ,AuslastungGebFreiflaeche’ zeigt hierzu, dass die
logarithmierten Daten zwar einer Geraden folgen, doch gewisse Unebenheiten bestehen. Mit
Blick auf die dazugehorige PDE der logarithmierten Daten (blaue Kurve) und der Normal-
verteilung (rosa Kurve) wird deutlich, dass gerade im Flankenbereich des Kurvenverlaufes
keine deutliche Uberdeckung vorliegt. Um die besondere Komplexitat des Verteilungs-
verlaufes der Variable ,AuslastungGebFreiflaeche’ zu bertcksichtigen, bietet sich ein Model-

lierungsansatz auf Grundlage von Gauss-Mixturen zusatzlich an.

Die Untersuchung der drei AusgangsgrofRen deutet ebenfalls auf die Anwendungsmaoglichkeit
eines komplexeren Modellierungsansatzes (siehe PDE und QQ-Plot). Die Gebdude- und
Freiflache (,FlaecheGebFrei’) wurde dariiber hinaus mit wurzeltransformierten Daten (ohne
Abbildung) untersucht, jedoch fuhrte dies zu keiner sinnvollen Modellierung der Verteilung.

Die Verteilung der BerechnungsgroRe (,AuslastungGebFreiflaeche’) ist mit einem Gauss-
Mixtur-Ansatz modelliert worden. Die Entscheidungsgrenzen werden durch den Schnittpunkt
der Kurvenverlaufe der einzelnen Gauliverteilungen (Gaussian 1 bis 3) gebildet. Es werden
mit drei Entscheidungsgrenzen 4 unterschiedliche Konzentrationsniveaus von Personen je

km?2 Gebaude und Freiflache in einer Gemeinde unterschieden.

Die AusgangsgroRe ,Bevolkerung’ ist mit einer Vier-Klassenldsung und die ,Beschaftigten’
mit einer Zwei-Klassenldsung abgebildet worden. Die BezugsgroRe Gebdude- und Freiflache

ist mit einer Vier-Klassenlosung interpretiert worden.
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GMM: ,LogSVBeschArbeitsort’*®

e ———

Gaussian 1
PDE
Gaussian 2
= = = Gaussian Mixture
Decision Boundary

[0 )5 ] U ——
|
|
|
|

LogSVBeschArbeitsort

SVBeschArbeitsort’<50

Klasse 1 (niedrige bis mittlere Beschéftigtenzahl): ,

Klasse 2 (hohe Beschaftigtenzahl): ,SVBeschArbeitsort’>50

GMM: , LogSVBeschArbeitsort’: Q-QPlot*

14

eRq

12

Gauss Mixture Model

Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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GMM: ,LogBevoelkerung’*®

Gaussian 1

Gaussian 2

Gaussian 3
=== = Gaussian Mixture

|
|
|
|
|
|
|
L

erung

Klasse 1 (niedrige Einwohnerzahl): ,Bevoelkerung’ < 1000

=

LogBewoel

’ > 1000 und < 20000

Klasse 2 (mittlere Einwohnerzahl): ,Bevoelkerung
Klasse 3 (grofRe Einwohnerzahl): ,Bevoelkerung’ > 20000

GMM: ,LogBevoelkerung’: Q-OPlot>

14

Gauss Mixture Model

Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)

50
51

Nebenteil B-46



Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

GMM: ,LogAuslastungGebFreiflaeche’?

Gaussian 1
PDE

Gaussian 2

Gaussian 3

== == = Gaussian Mixture

LogAuslastungGebFreifiaeche

Klasse 1 (sehr geringe Konzentration): ,AuslastungGebFreiflaeche’ <500 Personen/km?

Klasse 2 (geringe Konzentration): 500 < ,AuslastungGebFreiflaeche’ < 2500 Personen/km?
Klasse 3 (mittlere Konzentration): 2500 < ,AuslastungGebFreiflaeche’ < 4000 Personen/km?

Klasse 4 (hohe Konzentration): ,AuslastungGebFreiflaeche’ > 4000 Personen/km?

GMM: ,LogAuslastungGebFreiflaeche’: QQPIlot™

eleg

55 — — — — ——

9.5

75

Gauss Mixture Model

Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Scatter-Plot: ,AuslastungGebFreiFlaeche’ und AusgangsgroRen®
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Scatter-Plot: ,LogAuslastungGebFreiFlaeche’ und logarithmierte AusgangsgréRen®
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Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

Die Variable 4 (,WBauAntl2FamHaus’) dient der Messung der Entdichtung in einer
Gemeinde, d.h. es wird der Anteil von 1- und 2-Familienhdusern am Wohngeb&udebestand
insgesamt berechnet und einem bundesweiten Vergleich unterzogen. Es wird eine
Prozentgrolie gebildet, die in einem Wertebereich zwischen 0 und 100% liegt. Die Variable
folgt wahrscheinlich einer einseitig schiefen Verteilung, da in den Kernstadten der Anteil
vermutlich niedriger ausfallt und dagegen die Mehrzahl der Umlandgemeinden deutliche
Entdichtungseigenschaften aufweist und eine Dominanz der Wohnstandortfunktion diese
auszeichnet. Es ist damit zu rechnen, dass sich spezielle Entdichtungstypen entwickeln
konnten, die aufgrund der rdumlichen Lage und individueller Entwicklungen im Wohnbau
entstanden sind. Beispielsweise sind Konzentrationen von Gemeindetypen in den Regionen
vorstellbar, wo z.B. eine kernstadtnahe Wohnstandortwahl durch vergleichsweise geringe
Bodenpreise unterstutzt wurde. Je nach Zentraler-Orte-Kategorie ergeben sich wahrscheinlich
zusétzlich erkennbare Unterschiede in der Wohnbaustruktur. Es werden einige Regionen zu
entdecken sein, in denen ggf. zukinftig mit einer fortschreitenden Entdichtung zu rechnen
sein wird. Umfassende Rickschlisse oder Prognosen auf die zukinftige Entwicklung der
Wohnbautatigkeit sind mit dieser Variablenuntersuchung allerdings nicht zu erreichen, da es
sich um ein wesentlich komplexeres und damit mehrdimensionales Betrachtungsfeld handelt.

Zur Modellierung der Daten eignet sich ggf. aufgrund der vermuteten Wachstums- und
Konzentrationseffekte eine Lognormalverteilung. Die Ausgangsgrolen als Summe der
Einfamilien- und Zweifamilienhduser (,WBaulFamHaus’, ,WBau2FamHaus’) lassen sich
infolge &hnlich erkléarbarer einseitig schiefer Verteilungen ggf. mit einer Lognormalverteilung
modellieren. Zum Aufbau der Variable dient die Summe der Wohngebaude in einer
Gemeinde als BezugsgrofRe (,WohnbauGesamt’). Die Auspragung dieser GroRe ist in den
Umlandgemeinden vermutlich wesentlich niedriger als im Kernstadtbereich, so dass auch hier
eine einseitig schiefe Verteilung vorstellbar ist. Die GroRe unterliegt Konzentrationseffekten,
da hoch verstadterte Gemeinden uber eine wesentlich gréRere Anzahl von Gebéduden verfugt
und damit eine Modellierung mit der Lognormalverteilung vorstellbar wére.

Lage- und StreuungsmaRe der Variable ,WBauAnt12FamHaus’>®

Anteil | Anteil | NonZero | NonZero

Min Mean | Median Max Zeros NaN Mean Median StdAbw
,WBauAnt12FamHaus’ 36,74 | 92,6 | 94,9 100 0 0 1,27
,WBaulFamHaus’ 1| 877 322 | 141800 0 0 2634
,WBau2FamHaus’ 0| 282 88 26264 | 0,2 0 283 88 745
,WohnbauGesamt’ 1] 1404 442 | 305230 0 0 5221

% Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

Verteilungsuntersuchung: Variable ,WBaul2FamHaus’ und Ausgangsgrofen®’
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" Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Die Variable 4 (,wWBauAntl12FamHaus’) folgt einer linkssteilen Verteilung. Es existieren
viele Gemeinden mit einem relativ hohen Anteilswert an Ein- und Zweifamilienhdusern,
wéhrend nur wenige Gemeinden auch eine strukturelle Pragung durch Mehrfamilienhduser
aufweisen. Die Modellierung der Verteilung ist mit einer Lognormalverteilung und auch
anderen getesteten Transformationen nicht zu modellieren (siehe Q-Q-Plot). Die
AusgangsgroBe der Summe an Wohngebauden folgt in erster Betrachtung einer

LogNormalverteilung (siehe PDE).

Eine aus der Untersuchung der Verteilungen sich ergebende Vermutung besteht darin, dass
ggf. der invertierte Anteilswert der Ein- und Zweifamilienhduser ggf. einer Lognormal-
verteilung folgt, d.h. der Anteil der Mehrfamilienhduser. Hierzu wird die Variable
,WBauAnt12FamHaus’ gemal der folgenden Gleichung umgerechnet und untersucht:
log(100-(,wWBauAntl12FamHaus’)).
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Variable

Range:[ 0 ,4.163 ] Variable

4 s LogAntMehrFamHaus Range:[ 0.18133 ,4.163 ]

‘ i

LogAntMehrFamHaus

,ﬁ
LogAntMehrFamHaus

1
LogAntMehrFamHaus

1 l
1
Normal LogAntMehrFamHaus

y=sign(100-(,Data’)).* log(abs(100-(,Data’))+1) LOG>0

Tabelle 10-1: Einzeluntersuchung der Variable 4 (UmkehrgréfZe: Anteil Mehrfamilienhduser am Bestand)

Die Untersuchung auf Lognormalverteilung erfolgt in zwei Néaherungsschritten. Da einige
Gemeinden Uber einen Anteilswert von 100% bei den Ein- und Zweifamilienhdusern
verfiigen, muss dies bei der Untersuchung auf Lognormalverteilung mit beriicksichtigt
werden. Deshalb werden bei der Untersuchung im zweiten Schritt nur die logarithmierten
Werte mit einem Wert groer Null in Betracht gezogen. Eine Untersuchung mit Hilfe des Q-
Q-Plots zeigt in den beiden Untersuchungssschritten der invertierten Messwerte, dass die
aufgetragenen Punkte eher einem Geradenverlauf folgen. Es erfolgt zusétzlich eine
Modellierung der Variable ,LogAntMehrFamHaus’ mit einem Gauss-Mixtur-Modell, um eine

genauere Modellierung zu erzielen.

Nebenteil B-51




Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

GMM: ,WBaulFamHaus’*®

Gaussian 1
— PDE

Gaussian 2
== === Gaussian Mixture

Decision Boundary

005 — —————————

LogWBaulFamHaus

Klasse 1 (Weiteres Umland): ,

WBau2FamHaus’ < 750

> 750

Klasse 2 (Verstadterter Raum): , WBau2FamHaus’

»59

GMM: ,WBau2FamHaus

Gaussian 1
PDE

Gaussian 2
== === Gaussian Mixture

Decision Boundary

014 — — — — —

008 — — — — —

0.06- — — — — —

LogWBau2FamHaus

Klasse 1 (Weiteres Umland):

WBau2FamHaus’ < 150

Klasse 2 (Verstadterter Raum): , WBau2FamHaus’ > 150
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Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Invertierter Modellierungsansatz: GMM: ,WBauAntMehrFamHaus’®

ian 2

PDE
Gaus

ian 3

Gaus
= - Gaus
 DECIS

ian Mixture

ion Boundary 1

on Boundary 2 I —|

| m— Decis

LogAntMehrFamHaus

Riickrechnung:

WBauAntl2FamHaus’ <85 %

Klasse 1 (Kernstadt- und Kernstadtnahe Gemeinden): ,

Klasse 2 (Umlandgemeinden): ,

WBauAntl12FamHaus’ > 85 % und <98 %

Klasse 3 (Spezialfalle): ,WwBauAnt12FamHaus’ > 98 %

GMM: ,WBauAntl2FamHaus’: O-QPIot61

Gauss Mixture Model

60
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Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Die Variable 5 (,Arbeitsplatzausstattung’) dient der Messung des Arbeitsplatzbesatzes bzw.
der Arbeitsplatzausstattung® in einer Gemeinde, d.h. es wird das Verhaltnis der Anzahl von
Beschéftigten am Arbeitsort und der Anzahl von Beschéftigten am Wohnort berechnet und
mit 100 multipliziert. Ein Faktor, der Werte gréfier 100 annimmt bedeutet, dass ein Teil der
Arbeitsplatze von Einpendlern eingenommen wird. Ein Wert von 100 fur die Arbeitsplatz-
ausstattung stellt einen theoretisch optimalen Grad der Nutzungsmischung dar. Es ist darauf
hinzuweisen, dass aus dieser Variable nicht Aussagen zur reellen Nachfrage nach Arbeit
abzuleiten sind, da die arbeitslos gemeldeten Personen nicht als Teilmenge der sozialver-
sicherungspflichtig Beschaftigten am Arbeitsort und Wohnort erfasst werden. Folglich ist bei
einem ausgeglichenen Verhaltnis der Beschéftigten am Arbeits- und Wohnort nicht von einer

gedeckten regionalen Nachfrage nach Beschaftigung auszugehen.

Da der Vermutung zu Folge eine relativ hohe Konzentration der Beschaftigung in den grof3en
Stadten vorhanden ist und weiterhin nach wie vor eine Beschaftigungsdisparitat zwischen den
Kernstadten und den Umlandgemeinden anzunehmen ist, wird fir die Verteilung dieser
Variablen eine einseitig schiefe Verteilung erwartet. Mit dieser Variablen sind Einpendler-
magneten zu entdecken und die Sogwirkungen von grofien Zentren abbildbar. Die Verflech-
tung von Kernstadt und Umland sowie die Bedeutung von Gemeinden mit deutlicher Wohn-
standortfunktion und gleichzeitiger Orientierung auf kernstadtische Arbeitsmérkte lassen sich
regional ausdifferenzieren. Deutliche Unterschiede in der Variablenauspragung lassen sich im
Hinblick auf Zentrale-Orte-Kategorie zusétzlich erwarten. Aufgrund vermuteter Konzentra-
tionseffekte ist eine Modellierung der Daten mit einer Lognormalverteilung denkbar.

Die AusgangsgroRen als Summe der sozialversicherungspflichtig Beschéaftigten am Arbeitsort
(,SVBeschArbeitsort’) und am Wohnort (,SVBeschWohnort”) folgen dem zuvor geschilder-
ten Phdnomen so dass aufgrund existierender einseitig schiefer Verteilungen und vorhandener

Konzentrationseffekte eine Modellierungen mit einer Lognormalverteilung zu vermuten ist.

Lage- und StreuungsmaRe der Variable ,Arbeitsplatzausstattung’®®

Anteil | Anteil NonZero | NonZero

Min | Mean | Median Max | S0 | AT Mo | e | StdAbw
,Arbeitsplatzausstattung” | 0 53,37 | 40,1 | 22778 (23 |0 54,63 | 41,06 | 57,57
,SVBeschWohnort’ 0 2124 | 492 | 959712 | O 0 13237
,SVBeschArbeitsort’ 0 2134 | 195 | 1042262 12,3 |0 2184,4 | 210 17111

62 \/gl. SIEDENTOP et al. [2003, S.102 ff.] sowie KUTTER / HOLZ-RAU [1994, S.60]
8 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Verteilungsuntersuchung: Variable ,Arbeitsplatzausstattung’ und AusgangsqroRen®
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Tabelle 10-2: Einzeluntersuchung Variable 5 ,Arbeitsplatzausstattung’ und Berechnungsgroéfien

Die Untersuchung der Variable 5 (,Arbeitsplatzausstattung’) deckt die vorab gestellte
Vermutungen in der Form, dass deutliche einseitig schiefe Verteilungen vorliegen. Eine
Modellierung mit einer Lognormalverteilung ist jedoch mit Blick auf die dazugehorigen QQ-
Plots und die PDE nicht umfassend geeignet, da weder eine deutliche Gerade sich abzeichnet

(Unebenheiten) noch eine Uberdeckung der aufgetragenen Kurvenverldufe ersichtlich ist.

6 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Eine weitere Modellierungmoglichkeit besteht mit dem Gauss-Ansatz, um sich der
Komplexitat der Verteilung anzunahern. Die Verteilung wird mit drei Gaussverteilungen
modelliert. Eine rein inhaltlich und sachlogisch bedingte Grenze liegt bei 100. Dieser
Schwellwert charakterisiert Gemeinden, die als Pendlermagnet wirken bzw. ein Arbeits-
marktzentrum darstellen. Der erwerbstéatigen Bevolkerung einer Gebietseinheit steht unter

rein quantitativen Gesichtspunkten eine ausreichende Zahl von Arbeitspléatzen zur Verfiigung.

GMM: ,LogArbeitsplatzausstattung’®

.
Gaussian 1
PDE

Gaussian 2 T
Gaussian 3

== == = Gaussian Mixture
== Decision Boundary

LogArbeitsplatzausstattung

Klasse 1 (Arbeitsmarktdefizit): ,Arbeitsplatzausstattung” < 100
Klasse 2 (Arbeitsmarktmagnet): ,Arbeitsplatzausstattung’ > 100

% Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Scatter-Plot: ,LogArbeitsplatzausstattung’ und logarithmierte Ausgangsgrofen®
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Scatter-Plot: ,LogArbeitsplatzausstattung’ und logarithmierte Ausgangsgrofen®’
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Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Die Variable 6 (,Fahrzeit’) dient der Messung von Fahrzeiten im motorisierten
Individualverkehr zum nachstgelegenen Oberzentrum. Es handelt sich nur um umgerechnete
Daten von Verbandsgemeinden, so dass auf eine gewisse Unschérfe hinzuweisen ist. Die
Oberzentren verfugen aufgrund der Daten aus dem Erreichbarkeitsmodell des Bundesamtes
fir Bauwesen und Raumordnung Uber eine Fahrzeit von Null Minuten. Die Umland-

gemeinden nehmen positive Werte an.

Es wird eine einseitig schiefe Verteilung vermutet, da davon auszugehen ist, dass nur einige
wenige Gemeinden, hauptsachlich kernstadtnahe Gemeinden, Uber sehr geringe Fahrzeiten
verfugen. Die Uberwiegend grofle Anzahl der Gemeinden, hauptséchlich im landlichen Raum
und im weiteren Umland der Kernstédte verfligt dagegen Uber eine im Vergleich dazu gréRere
Fahrzeit zum ndchsten Oberzentrum. Die Untersuchung der Verteilung bestatigt zwar in einer
ersten Anndherung eine Lognormalverteilung. Der dazugehorige Q-Q-Plot n&hert sich jedoch
nur in Teilbereichen einer Geraden an, so dass eine etwas komplexere Modellierung zu
verfolgen ist. Auch die PDE der empirischen Messwerte (blaue Kurve) und der Normal-

verteilung (rosa Kurve) zeigt, dass keine deutliche Uberdeckung sich abzeichnet.

Lage- und StreuungsmaRe sowie Verteilungsuntersuchung der Variable ,Fahrzeit’®

Fahrzeit Fahrzeit LogFahrzeit LogFahrzeit
1000

-

<
<
S
o
S
8
&

2
3
3

Nr of Data
n IS
8 8
S 8
bl = PDE, mg = N(34, 17)
Nr of Data
bl = PDE, mg = N(3.5, 0.5)

02

o

0 50 100 150 200 0 50 100 150 200
Data

Range:[ 1.0207 ,5.2467 ]

s i

Fahrzeit Range:[ 0,189.943 ]
T T T

1 :
1
LogFahrzeit

Min Mean | Median Max Anteil | Anteil | NonZero NonZ(_aro StdAbw
Zeros NaN Mean Median
JFahrzeit’ 0] 35,33 | 33,04 18994 | 111|194 | 35,72 | 33,31 | 17,45

Mit dem Gauss-Ansatz wird die Variable ,Fahrzeit’ deshalb mit 2 Gaussverteilungen
modelliert. Die Entscheidungsgrenze wird mit Blick auf ein allgemein verstandliches
Interpretationsergebnis auf 40 Minuten festgelegt. Es werden Gemeinden mit einer sehr
grolen Fahrzeit zum ndchsten Oberzentrum identifiziert. Des Weiteren lassen sich ganze

Regionen mit weniger gut ausgebauten Strallensystemen raumlich erfassen.

% Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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GMM: ,LogFahrzeit’®

Gaussian 1
PDE

Gaussian 2
== == = Gaussian Mixture

= Decision Boundary

\\\\\ T )
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\\\\\ r-—-—"~"r-" -~~~ T°-"°"°-°-1T°-°7°77
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< Y- -

45

LogFahrzeit (Data + 1)

Klasse 1 (oberzentrennah): ,

Fahrzeit” < 30 Minuten

Klasse 2 (oberzentrenfern): ,Fahrzeit’ > 30 Minuten

GMM: ,Fahrzeit’: O-OPlot"

eleq

Gauss Mixture Model

Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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PDE-Plot zu 6 ausgewihlten Variablen: Transformierte Variable (Verstadterung)”™
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Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)

Nebenteil B-60



Urban Data Mining

Operationalisierung der Strukturerkennung und Strukturbildung von Ahnlichkeitsmustern iiber die gebaute Umwelt.

PDE-Plot zu 6 ausgewahlten Variablen: Transformierte Variable (Konzentration)™
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PDE-Plot zu 6 ausgewahlten Variablen: Transformierte Variable (Entdichtung)
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Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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PDE-Plot zu 6 ausgewihlten Variablen: Transformierte Variable (Beschiftiqungsdisparitit)”
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PDE-Plot zu 6 ausgewahlten Variablen: Transformierte Variable (Fahrzeit)®
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™ Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
® " Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Anhang 11: Maglichkeit der Klassenbildung mit ausgewéhlten statischen Kenngrofien

U*-Matrix (3D-Ansicht): Keine eindeutige Klassenstruktur’’

U*-Matrix (Draufsicht): Keine eindeutige Klassenstruktur "

U~ MWatrix Topyiew

Suppon Radius: 2

77

Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
78

Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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P-Matrix (3D-Ansicht): Keine eindeutige Klassenstruktur °

P-Matrix (Draufsicht): Keine eindeutige Klassenstruktur

Fatrix Tophiew

3500

3000

2500

2000

Support Radius: 2

= —1500

- —1000

™ Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
8 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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U-Matrix (Draufsicht): Keine eindeutige Klassenstruktur &

U ztrix Tophiew

Mehrdimensionale Skalierung und Independent Component Analysis: Punktwolke &

ICA x

MDS x

Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Anhang 12: Untersuchung ausgewahlter dynamischer KenngrofRen

Scatter-Plot: Transformierte Variablen®
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Scatter-Plot: Transformierte Variablen®
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Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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PDE-Plot zu den definierten 6 Oberklassen: Transformierte Variable (Bevoelkerung)®
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PDE-Plot zu den definierten 6 Oberklassen: Transformierte Variable (Zuzugssaldo)
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8 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
8 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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PDE-Plot zu den definierten 6 Oberklassen: Transformierte Variable (Beschaeftigte)®’
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8 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
8  Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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PDE-Plot zu Raumstrukturtypen: Transformierte Variable (Bevoelkerung)®
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8 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
% Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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PDE-Plot zu Raumstrukturtypen: Transformierte Variable (Beschaeftigte)®*

SlogBeschaeftigte

0.35 T T T T T
| | | | Peripherraum sehr geringer Dichte
! ! ! ! Peripherraum mit Verdichtungsansatzen
: : : : Zwischenraum geringer Dichte
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l l l
f I |
0.05— | \\ | _
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| AN |
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0 et
-6 6 8
Data
. : H 92
PDE-Plot zu Raumstrukturtypen: Transformierte Variable (Auspendlerquote)
SlogAuspendlerquote
! \ \ \ \
! ! Peripherraum sehr geringer Dichte
: : Peripherraum mit Verdichtungsansétzen
0.9~ | | 2Zwischenraum geringer Dichte m
| | Zwischenraum mit Verdichtungsanséatzen
! ! AuRerer Zentralraum
08l : : Innerer Zentralraum -
l l l l
| | | |
0.7~ | | | | —
| | | |
| | | |
| | | |
0.6 — | | | | —
| | | |
| | | |
| | | |
& o5l | | | | _
o | | | |
| | | |
| | | |
04t l l l l .
| | | |
| | | |
| | | |
03— | | | | b
| | | |
| | | |
| | | |
0.2~ | | | | —
| | | |
| | | |
| | | |
0.1 | | | | —
| | | |
| i | |
I i I |
0 | — L — |\ | _
-4 -3 -2 3 4
Data
8 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
%2 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Anhang 13: Moglichkeit der Klassenbildung mit dynamischen Kenngrof3en
U*-Map (50x82 Neurons, island view)®

11 Cluster, U*C-Algorithm Optimized®*

1
=
3
4
=1
[}
7
]
a
10
11

% Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
% Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Anhang 14: Verteilungen unabhéngiger Variablen (Datenaufbereitung)

Landwirtschaftsfiaeche Landwirtschaftsfiaeche Landwirtschaftsflaeche
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TertiaererSektor
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Anhang 15: Verteilungsmodellierung unabhangiger Variablen (GMM)

GMM: ,LogFahrzeit’®

Gaussian 1

Gaussian 2
== == = Gaussian Mixture
s Decision Boundary

LogFahrzeit (Data + 1)

Fahrzeit’; 30 Minuten

Fahrzeit” <30 Minuten

Klasse 1 (oberzentrennah): ,
Klasse 2 (oberzentrenfern):

GMM: ,Landwirtschaftsflache’®®

—===¥-----=-F

Y g
TN

T

|

|

|

|

|

|
[

|

|

|

|

|

|

|
.

|

|

|

|

|

|

|
b

|

|

|

|

|

|

|
T

|

|

|

|

|

|
@
=1

Landwirtschaftsflaeche

Landwirtschaftsflache’ <40 %

Klasse 1 (Kernstadt): ,

Klasse 2 (suburban): 40 % < ,Landwirtschaftsflache’ <80 %

Klasse 3 (landlich): ,Landwirtschaftsflache’ > 80 %

Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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GMM: ,LogRaeumlichelnteraktion®®’

GMM

Gaussian 1
Gaussian 2
Gaussian 3
== == = Gaussian Mixture
s Decision Boundary

PDE

TransRaeumlichelnteraktion

Raeumlichelnteraktion” <100000 Einwohner

Klasse 1 (Peripherie): ,

Klasse 2 (Zwischenraum): 100000 Einwohner < ,Raeumlichelnteraktion’ <300000 Einwohner

Klasse 3 (Zentralraum): , Raeumlichelnteraktion’ > 300000 Einwohner

GMM: ,LogFlichenkonzentration’®®

Gaussian 1

Gaussian 2

Gaussian 3

=== = Gaussian Mixture

Flachenkonzentration®” < 2500 Personen/km?

Klasse 1 (geringe Konzentration): ,

Flachenkonzentration’ < 4000 Personen/km?

Klasse 3 (hohe Konzentration): , Flachenkonzentration’ > 4000 Personen/km?

Klasse 2 (mittlere Konzentration): 2500 <,

Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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GMM: ,TertiaererSektor’®®

GMM

x 10

T
Gaussian 1
Gaussian 2
== == = Gaussian Mixture
s Decision Boundary

PDE

12— - - -

100

90

20

10

TertiaererSektor

TertiaererSektor’ < 25 %

Klasse 1 (gering tertidrisiert): ,

Klasse 2 (hoch tertidrisiert): ,TertiaererSektor’ > 25 %

GMM: ,SLogSteuerkraft’*®

—— Gaussian 1

PDE
—— Gaussian 2
—— Gaussian 3

== == = Gaussian Mixture

TransSteuerkraft

< 180 Euro/Einwohner

Klasse 1 (niedrige Steuerkraft): ,Steuerkraft’

<900 Euro/Einwohner

> 900 EurB/Einwohner

Klasse 2 (mittlere Steuerkraft): 180 < ,Steuerkraft

Klasse 3 (hohe Steuerkraft): ,Steuerkraft

Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
100 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)
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Anhang 16: Schatzung des deutschen Gebaudebestandes (Gebaudedaten)
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Anhang 17: Schatzung des deutschen Gebaudebestandes (Gemeindedaten)
Variablenzusammenhang mit ,SummeALKGebaeude’ (Korrelationen und Scatter-Plot)***

103 corr.: 95.8419 %

106 corr.: 95.8321 %

0.5
cdf-Wohngebaeude03

104 corr.: 95.4455 %

0.5
cdf-EinFamHaus03

31 corr.: 95.1378 %

0.5
cdf-WohnbauGesamt

107 corr.: 95.435 %

cdf-WBaulFamHaus

63 corr.: 95.1029 %

0.5 1
cdf-Bevoelkerung04

97 corr.: 94.9099 %

0.5 1
cdf-Bevoelkerung03

96 corr.: 94.6481 %

cdf-Wohnungenin04

29 corr.: 94.5662 %

0.5 1
cdf-Wohnungenin94

112 corr.: 94.5497 %

0.5 1
cdf-Bevoelkerung90

72 corr.: 94.062 %

0.5 1
cdf-GebHauskoordinate

70 corr.: 93.928 %

cdf-SVBeschaeftigteWohnort04

101 Quelle: Berechnungsergebnis (MATLAB® 7.0.1)

0.5
cdf-SVBeschaeftigteWohnort99
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81 corr.: 93.6099 % 76 corr.: 92.7946 %

cdf-Auspendler04 cdf-Auspendler99

108 corr.: 92.7672 % 38 corr.: 91.5636 %

0.5 . 0.5 1 0 0.5 1
cdf-WBau2FamHaus cdf-Fortzugsumme9703

37 corr.: 91.2909 % 6 corr.: 89.6893 %

cdf-Zuzugsumme9703 cdf-GFWohnzwecke04

45 corr.: 87.0668 % 44 corr.: 86.9184 %

cdf-SVBeschaeftigte03 cdf-SVBeschaeftigte01

71 corr.: 86.7246 % 43 corr.: 86.6879 %

0 0.5 1 0 0.5 1 0.5 1 0 0.5 1

cdf-SVBeschaeftigteArbeitsort04 cdf-SVBeschaeftigte00
69 corr.: 86.5117 % 5 corr.: 86.476 %

0.5 1 0 0.5 1
cdf-FlaecheGebaeudeFreiflaeche
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42 corr.: 86.3315 %

4 corr.: 86.2977 %

cdf-SVBeschaeftigte99

55 corr.: 86.2496 %

cdf-FlaecheSiedlungVerkehr

80 corr.: 85.2445 %

0.8
0.6
0.4

0.2

0.5
cdf-Einpendler04

75 corr.: 84.7806 %

cdf-Wohnungssaldo9404

51 corr.: 84.386 %

cdf-Einpendler99

54 corr.: 83.7958 %

0.8

0.6

0.4

0.2

0

0 0. 1
cdf-BeschaeftigtePrimaerTertiaer99

52 corr.: 83.5699 %

cdf-BeschaeftigteSekundaer03

13 corr.: 77.5088 %

0.8

0.6

0.4

0.2

0 5

. 1
cdf-BeschaeftigteSekundaerg9

12 corr.: 77.4848 %

cdf-StrassenWegePlaetze04

48 corr.: 75.8293 %

0.5
cdf-Verkehrsflaeche04

cdf-Beschaeftigungsdichte03
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47 corr.: 75.2423 % 20 corr.: 71.8023 %

cdf-Beschaeftigungsdichte99 cdf-Friedhofsflaeche04

7 corr.: 71.2638 % 10 corr.: 70.138 %

. 0 0.5 1
cdf-GFGewerbelndustriezwecke04

99 corr.: 69.4514 %

cdf-Wohnur‘\gsdlchleSA cdf-Wchnur;gsdichte(M
32 corr.: 68.888 % . 117 corr.: 68.7262 %
0.8
0.6
0.4
0.2
8 06
cdf-Bevoelkerungsdichte90 cdf-AntNichtwohnbauSummeBautaetigkeitD
115 corr.: 68.7262 % 34 corr.: 68.575 %
0.8
0.6
0.4
0.2
%2 06 08 1 % 05 1 05 % 05 1
cdf-SummeNichtwohngebaeude0304 cdf-Siedlungsdichte04
33 corr.: 68.4639 % 114 corr.: 65.203 %

0.5 0.5 1 0 0.5 1
cdf-Bevoelkerungsdichte04 cdf-GebaeudeproGemeindeflaeche
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68 corr.: 61.8843 % 3 corr.: 60.5452 %

cdf-IntensitaetTertiaer cdf-FlaecheKataster04

2 corr.: 60.5452 %

101 corr.: 59.2107 %

0.5

. . 1
cdf-FlaecheKataster cdf-VeraenderungWDichte9404

65 corr.: 58.4564 %

cdf-Beschaeftigungsintensitaet cdf-Beschaeftigungsintensitaet03

41 corr.: 58.1068 % 19 corr.: 56.8878 %
—— 1

cdf-Konzentration cdf-AndereFlaechen04

11 corr.: 56.3026 % 67 corr.: 55.534 %
- 1

cdf-Gruenflaeche04 cdf-IntensitaetSekundaer

74 corr.: 55.4725 % 84 corr.: 55.1457 %
1
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0.8

0.6

0.4

0.2

73 corr.: 54.4723 %
T

53 corr.: 53.4854 %

o}
0.2 0.4 0.6 0.8 1
cdf-BeschaeftigtePrimaer03

110 corr.: 53.0337 %

cdf-Ant1FamHaus03

8 corr.: 50.7384 %

0.5 1
cdf-Betriebsflaeche04

23 corr.: 49.8028 %

cdf-Ant1FamHaus04

0.5 1

cdf-AntGebaeudeFreiflaecheAnSVFlaeche
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cdf-Landwirtschaftsflaeche04

14 corr.: 46.3125 %

1 0 0.5 1
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77 corr.: 45.1353 % 82 corr.: 44.9288 %
1

0.5

cdf-Pendlersaldo99 cdf-Pendlersaldo04
18 corr.: 44.1818 % 17 corr.: 43.2617 %
i 1

S
[

0 0.5 1
cdf-Wasserflaeche04

88 corr.: 42.4967 %

0.8

0.6

0.4

0.2

0 0
0.2 0.4 0.6 0.8 1 0 0.5 1 0.2 0.4 0.6 0.8 1 0 0.5 1
cdf-VerarbeitendesGewerbe cdf-KreditVersicherungGrundstueckswesen

30 corr.: 41.658 %

) =

cdf-Bevoelkerungssaldo9004

93 corr.: 39.1507 %
PR .

0.8

0.6

0.4

0.2

o]
0.2
cdf-OeffentlichePrivateDienstleistung cdf-GebaeudeproGebFreiflaeche

79 corr.: 35.5201 %

0.5 . 0.5
cdf-KreisGebaeudeParken cdf-Auspendlerquote99
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118 corr.: 35.0956 % 119 corr.: 32.9039 %
1 - . 1 e aEai 1 =
-
0.8 0.8 0.8
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0.2 0.2 0.2 0.2
0 0 o} 1 0
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56 corr.: 32.792 % 9 corr.: 31.5967 %
1 1
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0.6 0.6
0.4 0.4,
0.2 0.2
0 . 0 -
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Anhang 18: Schatzung des deutschen Gebaudebestandes (Ergebnisse)

GroRenklasse Deutschland 500.000 200.000 100.000 bis 50.000 bis 20.000 bis
und mehr bis 500.000 200.000 100.000 50.000
[Anzahl Gemeinden] [12430] [12] [25] [45] [107] [511]
Gebéaudebestand 37.997.958 2.540.393 2.166.559 1.989.879 2.809.766 7.002.448
Anteilswert 6,69 % 5,70 % 5,24 % 7,39 % 18,43 %
Gebéaudebestand je Median 168.145 83.600 42.214 25.115 12.998
Gemeinde Mittelwert 211.699 86.662 44,219 26.259 13.703

Zwischensumme der 5 Anteilswerte am Gesamtbestand: 43,45 %, (=

16.509.045 Gebdude), 700 Gemeinden

GroRenklasse 10.000 5000 bis 10.000 | 4000 bis 5000 | 3000 bis 4000 2000 bis 3000
bis 20.000
[Anzahl Gemeinden] [875] [1306] [514] [772] [1163]
Gebéaudebestand 6.353.002 5.457.872 1.471.649 1.789.910 1.994.632
Anteilswert 16,72 % 14,36 % 3,87 % 471 % 525%
Gebaudebestand je Median 7.085 4.025 2.813 2.277 1.687
Gemeinde Mittelwert 7.261 4.179 2.863 2.318 1.715

Zwischensumme der 5 Anteilswerte am Gesamtbestand: 44,92 % (=1

7.067.065 Gebaude), 4630 Gemeinden

GroRenklasse 1000 bis 2000 500 bis 1000 200 bis 500 100 bis 200 unter 100
[Anzahl Gemeinden] [2192] [2283] [1897] [530] [198]
Gebéaudebestand 2.338.269 1.372.352 602.643 90.282 18.302

Anteilswert 6,15 % 3,61 % 1,59 % 0,24 % 0,05 %
Gebaudebestand je Median 1.042 589 310 165 90
Gemeinde Mittelwert 1.067 601 317 170 92

Zwischensumme der 5 Anteilswerte am Gesamtbestand: 11,64 % ( = 4.421.848 Gebaude), 7100 Gemeinden

Schétzergebnisse des deutschen Geb&dudebestandes nach GemeindegréRRenklassen (StaBu)

Schatzergebnis: Gesamtbestand an Geb&uden = 38 Mio. Gebaude

102

10000000

~25 % am Gesamtbestand

_ | . ~50 % am Gesamtbestand

~20 % am Gesamtbestand
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0
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2166559
1989879
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6353002
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5457872

1471649
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4000 bis
5000

Grofenklassen des Statistischen Bundesamtes (Einwohner)

Schatzung des Gesamtbestandes unterteilt in Teilbestdnde nach Gemeindegréfienklassen
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| S = W 0 e ) =m0 200 =w =w =
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2338269

1372352
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2000 1000

90282

18302
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W Gesamtbestand

Kategorisierung nach der Einwohnerzahl der deutschen Gemeinden représentieren.
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GroRenklasse Deutschland 500000 200000 100000 bis 50000 bis 20000 bis
und mehr bis 500000 200000 100000 50000
[Anzahl Gemeinden] [12430] [12] [25] [45] [107] [511]
Wohnbau'® 17458934 1.429.371 1.037.406 1.008.829 1.399.570 3.343.803
Anteilswert 8,19 % 5,94 % 5,78 % 8,02 % 19,15 %
Gebzudebestand je Median 86.930 38.645 21518 12.820 6.101
Gemeinde Mittelwert 119.114 41.496 22.418 13.080 6.544

Zwischensum

me der 5 Anteilswerte am Wohnbaubestand: 47,08 %, ( = 8.218.979 Gebdude), 700 Gemeinden

GroRenklasse biioz%%ooo 5000 bis 10000 | 4000 bis 5000 | 3000 bis 4000 | 2000 bis 3000
[Anzahl Gemeinden] [875] [1306] [514] [772] [1163]
Wohnbau 2.950.531 2.396.022 624.493 745.252 816.721

Anteilswert 16,90 % 13,72 % 3,58 % 4,27 % 4,68 %
Gebaudebestand je Median 3.274 1.762 1.213 963 695
Gemeinde Mittelwert 3.372 1.835 1.215 965 702

Zwischensumme der 5 Anteilswerte am Wohnbaubestand: 43,15 % (=

7.533.019 Gebdude), 4630 Gemeinden

GroRenklasse 1000 bis 2000 500 bis 1000 200 bis 500 100 bis 200 unter 100
[Anzahl Gemeinden] [2192] [2283] [1897] [530] [198]
Wohnbau 935.842 523.980 213.683 28.519 4912

Anteilswert 5,36 % 3,00 % 1,22 % 0,16 % 0,03 %
Gebéaudebestand je Median 417 224 110 53 25
Gemeinde Mittelwert 426 229 113 54 25

Zwischensumme der 5 Anteilswerte am Wohnbaubestand: 9,78 % (= 1.706.936 Gebaude), 7100 Gemeinden

Wohnbaubestand nach GemeindegréRenklassen (StaBu)

104

Bezeichnung Deutschland | Oberzentrum | Mittelzentrum | Unterzentrum | Kleinzentrum | ohne Einstufung
[Anzahl Gemeinden] [12430] [157] [930] [1484] [1263] [8670]
Gesamtbestand'® 37.997.958 7.574.334 10.989.500 7.408.938 3.727.835 8.297.351

Anteilswert 19,93 % 28,92 % 19,50 % 9,81 % 21,84 %

Gebéaudebestand je Median 25.365 9.555 4.446 2.574 676
Gemeinde Mittelwert 48.244 11.817 4.992 2.952 965
Wohnbau'® | 17.458.934 3.871.434 5.240.573 3.383.516 1.592.910 3.370.501
Anteilswert 22,17 % 30,02 % 19,38 % 9,12 % 19,31 %

Gebaudebestand je Median 12.516 4.406 2.002 1.106 262
Gemeinde Mittelwert 24.659 5.635 2.280 1.261 392

Tabelle 18-1: Schéatzergebnisse des deutschen Geb&udebestandes nach Zentrale-Orte-Kategorien

103

Die Bestandsgrofie im Wohnbau (,WohnbauGesamt’) basiert auf der Gebdude- und Wohnungsstatistik des
Statistischen Bundesamtes und charakterisiert den Wohngebaudebestand in einer Gemeinde. Es besteht bei
Vergleich der Angaben zum Wohnbau und den Ergebnissen der Schédtzung des Gesamtbestandes die
Problematik der teilweise unterschiedlich verwendeten Erfassungsdefinitionen und Erhebungsgenauigkeiten
fur ein Wohngebdude in der Automatisierten Liegenschaftskarte und der Amtlichen Statistik.

Quelle: Eigene Bearbeitung, die Tabelle beriicksichtigt die 15 GemeindegrofRenklassen des Statistischen
Bundesamtes, die eine Kategorisierung nach der Einwohnerzahl der deutschen Gemeinden représentieren.
Der Fehler der Schatzung des Gesamtbestandes beeinflusst mageblich die Mengenangaben.

104

105
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Anhang 19: Schatzung des deutschen Gebaudebestandes (Testdaten WohnbauGesamt)
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Anhang 20: Schatzung des deutschen Gebaudebestandes (Abweichung, Wohnbau)
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Anhang 21: Schatzung des deutschen Gebaudebestandes (Testdaten Bevolkerung)
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Anhang 22: Schatzung des deutschen Gebaudebestandes (Abweichung, Bevolkerung)
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